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บทคัดย่อ 

บทความน้ีน าเสนอวิธีการปรับปรุงการตรวจรู้มะเร็งผิวหนงัโดยการ
หาขอบของบริเวณผิวหนังดว้ยอลักอริทึมแบบงูร่วมกบัวิธีการเรียนรู้ของ
เคร่ืองหลายแบบวิธีเพ่ือการวิเคราะห์โรคมะเร็งผิวหนัง  โดยท าการ
ออกแบบกลุ่มขอ้มูลและใช้โมเดลของการเรียนรู้ของเคร่ืองด้วยวิธีการ
เพ่ือนบ้านใกล้ท่ีสุด (KNN) โครงข่ายประสาทเทียม (ANN) Adaptive 
Boosting (AdaBoost) Stochastic Gradient Descent (SGD) และการถด 
ถอยโลจิสติกส์ โดยวิธีการดงักล่าวน้ีได้น าเทคนิคการผูกมวลน ้ าหนักมา
ใชจ้ากค่าของน ้ าหนักท่ีมอบหมายจากขอ้มูลการเรียนรู้และไดค้่าคะแนน 
แนวทางการประเมินแบบเมทริกซ์  วิธีการของอัลกอริทึมแบบงูและ
ค่าพารามิเตอร์เซตเพ่ือหาขอบภาพมะเร็งผิวหนัง โดยก าหนดรูปทรง
พ้ืนฐานทางเรขาคณิตมาช่วยแกปั้ญหา พบว่ามาตรฐานความแม่นย  า การ
เรียกคืน  คะแนน F1 และพ้ืนท่ีใตเ้ส้นโค้งเพ่ือน ามาสร้างเป็นเวกเตอร์
น ้ าหนักเพ่ือหาแนวทางในการเรียนรู้ กลุ่มการเรียนรู้และผลการทดสอบ
โดยอาศยัชุดของขอ้มูลภาพถ่ายผิวหนงัมาใชใ้นการทดสอบ โดยแบ่งภาพ
ของผิวหนังปกติจ านวน 1,372 ภาพ ภาพมะเร็งผิวหนงัจ านวน 1,432 ภาพ 
ภาพผิวหนังอกัเสบจ านวน 254ภาพ ใช้เป็นชุดขอ้มูลส าหรับการเรียนรู้ 
และภาพท่ีใชใ้นการทดสอบอีกกลุ่มหน่ึงใชเ้ป็นชุดขอ้มูลทดสอบจ านวน 
600 ภาพเพ่ือใช้ส าหรับเพ่ิมประสิทธิภาพการตรวจรู้ จากผลการวิจัย 
โปรแกรมท่ีพฒันาสามารถวิเคราะห์ภาพทดสอบดว้ยความรวดเร็วและ
ให้ผลการแยกแยะความถูกตอ้งของขอ้มูลท่ีอยูใ่นฐานการเรียนรู้และนอก
ฐานการเรียนรู้ท่ี 99.74 % และ 83.3 % ตามล าดบั 

ค าส าคัญ: มะเร็งผิวหนัง การตรวจรู้ การหาขอบ อลักอริทึมแบบงู การ
เรียนรู้ของเคร่ือง 

Abstract 
This paper proposed the method for improving skin cancer 

detection by finding the edges of skin regions with snake algorithm with 

several machine learning methods for analyze skin cancer disease by 
design dataset and used a machine learning model using the nearest 
neighbor (KNN) method, artificial neural networks (ANN), Adaptive 
Boosting (AdaBoost), Stochastic Gradient Descent (SGD), and Logistic 
Regression. By this method, the mass binding technique was applied 
from the value of the assigned weight from the learning data and 
obtained the score, matrix assessment model, method of the snake 
algorithm and the set of parameters to find the edges of the skin cancer 
images based on the basic geometric shapes to solves the problem found 
that the standard accuracy, recall, F1 score, and area under the curve 
used to generate weight vectors to find learning guidelines. Learning 
groups and test results based on a set of skin image data were used for 
testing of 1,372 images of normal skin, 1,432 images of skin cancer, 
254 images of dermatitis skin were used as the learning data set and 
another group of test image is used as test data set of 600 images are 
used for increase detection efficiency. From this research, the developed 
program can analyze the test images with a high speed and yielded the 
accuracy of the data in the learning base and outside the learning base at 
99.74% and 83.3% respectively. 
Keywords:  Skin Cancer, Detection, Edge Detection, Snake algorithm, 
Machine Learning 

1. บทน า 
โรคมะเร็งผิวหนัง (Skin cancer) เป็นโรคท่ีเซลลผิ์วหนังชั้นเย่ือบุผิว 

เกิดจากความผิดปกติในการเจริญเติบโตและการแบ่งตวัของเซลลผ์ิวหนัง
ทีรวดเร็วผิดปกติ โดยท่ีร่างกายไม่สามารถควบคุมได้จนกลายเป็น
เซลล์มะเร็งในท่ีสุด ซ่ึงสามารถเกิดขึ้นได้กบัผิวหนังทุกส่วนในร่างกาย 
[1] โรงมะเร็งผิวมกัจะเจอในกลุ่มของประชากรในช่วงอายุ 40-60 ปี และ
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มีโอกาสเกิดขึ้นกบัทุกเพศ [2] ตามรายงานของ WHO (องค์กรการอนามยั
โลก) ในปี 2559 มะเร็งผิวหนังอยู่ล  าดบัท่ี 19 เป็นสาเหตุการเสียชีวิต และ
จ านวนผูป่้วยเพ่ิมขึ้นประมาณ 1.7 ลา้นคนทัว่โลก [3] การวินิจฉัยโรคใน
ระยะเริมต้นมีความส าคญัอย่างย่ิงต่อการรักษา ในขั้นตอนการวินิจฉัย
มะเร็งผิวหนังแพทยห์รือผูเ้ช่ียวชาญจะใชก้ลอ้ง dermoscope ตรวจดูรอย
โรคบนผิวหนัง ซ่ึงกลอ้ง dermoscope น้ีเป็นเคร่ืองมือท่ีถูกพฒันาขึ้นเพ่ือ
ดูลกัษณะของรอยโรคและหาสัญญาณการเกิดมะเร็งผิวหนังชนิดต่าง ๆ 
[4] จากงานวิจัยก่อนหน้าพบว่ามีงานวิจัยท่ีมีความเก่ียวข้องกับการ
วินิจฉัยโรคจากภาพผิวหนงัโดยอาศยัภาพถ่ายของผิวหนงัแบ่งเป็น 2 กลุ่ม 
กลุ่มท่ี 1 การเรียนรู้ตน้แบบท่ีมีเป้าหมาย (Supervised Learning) และกลุ่ม
ท่ี 2 การเรียนรู้ตน้แบบท่ีไม่มีเป้าหมาย (Unsupervised Learning) [5] โดย
ผูวิ้จัยมุ่งเน้นศึกษาในกลุ่มท่ี  1 โดยมีแนวทางจากการท างานวิจัยของ
งานวิจยัก่อนหน้า[6-8] โดยอาศัยขั้นตอนกระบวนการคิดวิเคราะห์ใน
รูปแบบของปัญญาประดิษฐ์ท่ีประกอบดว้ยองค์ประกอบย่อยต่าง ๆ เช่น
การเรียน รู้ของเค ร่ือง (Machine learning) การเรียน รู้ เชิ งลึก  (Deep 
Learning) โดยน ามาสอนให้คอมพิวเตอร์เข้าใจและตอบสนองต่อชุด
ขอ้มูลภาพ  

โดยการประมวลผลภาพกับ รูป ร่างและโครงร่างของภาพ 
(Morphological Image Processing) คือ กระบวนการประมวลผลภาพโดย
การเปลี่ยนแปลงลกัษณะรูปร่างหรือโครงสร้างของภาพ การด าเนินการ
เก่ียวภาพขั้นพ้ืนฐานโดยทัว่ไปไดแ้ก ่การขยายภาพ (Dilation) การยอ่ภาพ 
(Erosion) และ การหาโครงสร้างหลกัของภาพ (Skeleton) โดยการขยาย
ภาพ คือ การเพ่ิมขนาดภาพโดยมีสัดส่วนเท่ากันทั่วทั้ งภาพ (Uniform) 
การยอ่ภาพ คือการลดขนาดภาพโดยมีสัดส่วนเท่ากนัทัว่ทั้งภาพ ส่วนการ
หาโครงสร้างของภาพ เป็นกระบวนการหาโครงสร้างหลกัของวตัถุ โดย
จะกล่าวรายละเอียดต่อไปตามหัวขอ้ท่ี 2.1 นอกจากนั้นยงัมีวิธีการใชโ้อ
เปอเรชัน่อ่ืน ๆไดแ้ก่การ Opening และ Closing เป็นตน้  

ดงันั้นงานวิจยัน้ีจึงมีวตัถุประสงค์เพ่ือน าเสนอการพฒันาการตรวจ
วิเคราะห์ภาพเพ่ือการวินิจฉัยโรคมะเร็งผิวหนังจากภาพถ่ายผิวหนังอก
โดยอาศยัวิธีการเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) โดยไม่จ ากดัขนาด
การน าเขา้ภาพถ่ายผิวหนังและเป็นรูปแบบภาพเป็นแบบระดบั สีแดง สี
เขียว สีน ้ าเงิน  ในงานวิจยัน้ีได้ใช้วิธีการเรียนรู้ของเคร่ืองแบบหลายวิธี
ร่วมกับการหาพ้ืนท่ีของบริเวณของจุดท่ีตอ้งการตรวจสอบโดยการหา
ขอบโดยวิธีการของอลักอริทึมแบบงูและค่าพารามิเตอร์ เพ่ือให้ได้ค่าท่ี
ถูกตอ้งมากท่ีสุด โดยมีจุดประสงค์เพ่ือใช้ส าหรับเป็นเคร่ืองมือเบ้ืองตน้
ส าหรับการวินิจฉัยโรคมะเร็งผิวหนังเบ้ืองตน้ส าหรับงานทางการแพทย ์
เป็นแนวทางในการลดการพ่ึงพาเทคโนโลยีท่ีน าเขา้จากต่างประเทศ และ
การน าวิธีการวิจยัไปใชป้ระโยชน์กบัโรคมะเร็งผิวหนงั 

 

2. วิธีด าเนินการวิจัย 

วิธีการตรวจรู้และแยกแยะโดยอาศยัการน าภาพผิวหนงัในลกัษณะแบบ
ต่าง ๆ มาใชเ้พื่อวิเคราะห์คุณลกัษณะของโรคมะเร็งผิวหนงั ในปัจจุบนั
ลกัษณะการไดม้าของภาพผิวหนงัในบริเวณต่าง ๆ บนร่างกายสามารถหา
ขอ้มูลไดเ้ร็วขึ้นแต่การท่ีจะวินิจฉยัโรคให้รวดเร็วนั้นตอ้งอาศยัผูเ้ช่ียวชาญ 
ทางผูวิ้จยัจึงไดส้ร้างเคร่ืองมือเพ่ือใชใ้นการวินิจฉยัให้เร็วขึ้น เพ่ือให้
สามารถเขา้รับการรักษาไดท้นัเวลา ดงัแสดงในรูปท่ี 1 

 

ภาพของผิวหนงั
การประมวลผล

ภาพก่อน
การแยกลกัษณะ
เด่นของภาพ

การตดัสินใจ
การหาขอบโดยวิธี

รูปทรงของ
เรขาคณิต

ฐาน
ขอ้มูล

 

รูปท่ี 1 แผนภาพระบบโดยภาพรวมท่ีน าเสนอ 

จากรูปท่ี 1 สามารถอธิบายส่วนประกอบของแผนภาพโดยรวม
ของระบบท่ีน าเสนอโดยแบ่งออกเป็นแผนภาพของ 1. ภาพของผิงหนงั 2.
การประมวลผลภาพก่อน 3. การหาขอบโดยวิธีรูปทรงเรขาคณิต 4. การ
แยกลกัษณะเด่นของภาพ 5. การตดัสินใจ        6. ฐานขอ้มูล โดยจะแบ่ง
ออกเป็นขั้นตอนไดท้ั้งหมด 6 ขั้นตอน สามารถอธิบายขั้นตอนอยา่ง
ละเอียดในการท างานวิจยัทั้งหมดดงัน้ี 

 

2.1 ล าดับขั้นตอนในการท างานวิจัย 

ขั้นตอนท่ี 1. ส่วนรับภาพอินพุต คือการน าภาพของผิวหนังของ 1. 
ผิวหนังท่ีเป็นมะเร็งผิวหนัง 2. ผิวหนังท่ีเป็นปกติ และ 3. ผิวหนังท่ีมี
ลกัษณะการอกัเสบของผิวหนัง มาท าการเก็บขอ้มูลเพื่อแบ่งกลุ่มของภาพ
ของมะเร็งผิวหนงั 

 

(ก) (ข) (ค)
 

รูปท่ี 2 ภาพท่ีใชส้ าหรับการทดลอง (ก) ภาพของมะเร็งผิวหนงั (ข) ภาพของกระบริเวณ
ผิวหนัง (ค) ภาพการอกัเสบของผิวหนงั 

 
ขั้นตอนท่ี 2. ท าการปรับภาพก่อนเข้า เน่ืองจากการรับภาพมา

วิเคราะห์แบบสี จึงต้องมีการปรับขนาดของภาพ และการปรับปรุง
คุณภาพของภาพโดยวิธีการทางฮีสโตแกรมให้มีคุณลกัษณะท่ีชดัเจนขึ้น 

ขั้นตอนท่ี 3. การหาขอบของบริเวณของมะเร็งผิวหนังโดยวิธีของ
รูปทรงเรขาคณิตใชวิ้ธีการสร้างเทมเพลตท่ีมีลกัษณะคลา้ยกบัรูปทรงทาง
เราขาคณิตเพ่ือหาค่าเฉลี่ยเพ่ือก าหนดค่าพารามิเตอร์ส าหรับอัลกอริทึม
แบบงู แสดงในรูปท่ี 3 โดยก าหนดรูปทรงเรขาคณิตและค่าพารามิเตอร์ 
เพื่อให้อลักอริทึมแบบงูหาขอบภาพมะเร็งท่ีเหมาะสมและลดเวลาการหา
ขอบภาพ โดยมีการก าหนดรูปทรงเลขาคณิตดังน้ี  รูปทรงวงกลม วงรี 
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ส่ีเหลี่ยม สามเหลี่ยม และ ห้าเหลี่ยม  โดยรูปท่ี 4 แสดงผลการหาขอบโดย
อลักอริทึมแบบงูและค่าพารามิเตอร์เซตเพ่ือหาขอบมะเร็ง 

 

(ก) (ข) (ค) (ง) (จ)
 

 

 (ก) รูปวงกลม (ข) รูปวงรี (ค) รูปส่ีเหลี่ยม (ง) รูปสามเหลี่ยม และ (จ) รูปห้าเหลี่ยม 
รูปท่ี 3 รูปทรงเรขาคณิตท่ีใช้ในการสร้างเทมเพลต 

 

(ก) (ข) (ค)
 

(ก) รูปตน้ฉบบั (ข) รูปการหาขอบของโดยอลักอริทึมแบบง ู(ค) รูปขอบของพื้นท่ี  
รูปท่ี 4 รูปผลลพัธ์การหาขอบของโดยอลักอริทึมแบบงูและค่าพารามิเตอร์เซต 

 
ขั้นตอนท่ี 4. การเตรียมข้อมูล (Data Preparation) เมื่อได้ชุดภาพ

ของมะเร็งผิวหนังท าการก าหนด Labels ของชุดภาพมะเร็งผิวหนังโดย
การแบ่งกลุ่มของมะเร็งผิวหนัง ผิวหนังปกติ และผิวหนังอักเสบ โดย
ก าหนดชุดขอ้มูลในการเรียนรู้อยู่ท่ี  3,058  ภาพ โดยแบ่งเป็นภาพมะเร็ง
ผิวหนัง 1,432 ภาพ ผิวหนังปกติ 1,372 ภาพ  และ 254 ภาพของภาพ
ผิวหนงัอกัเสบ และชุดของการทดสอบ 600 ภาพ ในแบบนอกฐานขอ้มูล  
ดงัแสดงตวัอยา่งดงัรูปท่ี 5  
 

(ก)

(ข)

(ค)
 

(ก) รูปตวัอยา่งของมะเร็งผิวหนงั (ข) รูปตวัอย่างของผิวหนงัปกติ (ค) รูปตวัอยา่งของ
ผิวหนังอกัเสบ 

รูปท่ี 5 รูปตวัอยา่งกลุ่มขอ้มูลท่ีใชใ้นการเรียนรู้และทดสอบ 
 

ขั้นตอนท่ี  5. จากรูปท่ี 6 การหาค่าตวัถ่วงน ้ าหนัก (Cost Function)
โดยวิธีการเรียนรู้ของเคร่ืองแต่ละแบบนั้นจะตอ้งหาตวัถ่วงน ้ าหนักเพ่ือ
หาการเคลื่อนท่ีของชุดข้อมูลว่าไปในทิศทางใด ถ้าค่าตัวถ่วงน ้ าหนัก 
ออกมามีค่าน้อยเกินไปก็ต้องกลับไปเขา้สู่วิธีการเรียนรู้หลายรอบ เพ่ือ
ปรับค่าให้ไดค้่าตวัถ่วงน ้ าหนักท่ีดีท่ีสุดในการน าไปใชง้าน ดังแสดงใน
รูปท่ี 6 

 

KNN

AdaBoost

SGD

การวิเคราะห์การ
ถดถอยโลจิสติด

Neural Network

Precision0-4

Recall0-4

F10-4

AUC0-4

ค านวณคะแนนความ
น่าจะเป็นแบบกลุ่ม

มะเร็งผิวหนงั
ผิวหนงัปกติ

การเรียนรู้ โดยการใช้
โมเดลการเรียนรู้ของเคร่ือง

เมทริก  ของตัวประเมิน

ผลการ ยากร  สุดท้าย

ผิวหนงัอกัเสบ

 
 

รูปท่ี 6 การหาค่าตวัถ่วงน ้าหนกัและการตดัสินใจ 

ขั้นตอนท่ี 6. การตดัสินใจ (Decision) ขั้นตอนน้ีจะเป็นการ
เปรียบเทียบขอ้มูลท่ีน ามาทดสอบกบัชุดขอ้มูลท่ีท าการเรียนรู้แลว้ จึงได้
ผลลพัธ์จากการเรียนรู้ของเคร่ืองแบบหลายวิธีการ เพื่อน ามาตดัสินใจใน
การพยากรณ์ว่าขอ้มูลภาพรังสีทรวงอกเป็นปอดปกติหรือปอดไม่ปกติ 

 

จากตารางท่ี 1 แสดงให้เห็นถึงเคร่ืองมือ และระบบการประมวล 
ผลในการทดสอบระบบ และรายละเอียดของชุดฐานขอ้มูลในการเรียนรู้
และทดสอบ 

 

ตารางท่ี 1 แสดงรายละเอียดของระบบท่ีใชท้ดสอบ 
ระบบที่ใช้งานในการทดลอง 

ระบบประมวลผล หน่วยประมวลผล Intel Corei7 
 หน่วยความจ า 16  GB 
การ์ดแสดงผล Nvidia 1660 
 หน่วยความจ า 6  GB 
ระบบปฏิบติัการ วินโดว ์10  
ฐานขอ้มูลส าหรับการเรียนรู้ ภาพมะเร็งผิวหนงั 1,432 ภาพ 
 ภาพผิวหนังปกติ 1,372 ภาพ 
 ภาพผิวหนังอกัเสบ 254 ภาพ 
ฐานขอ้มูลส าหรับการทดสอบนอกฐาน ภาพมะเร็งผิวหนงั 117 ภาพ 
การเรียนรู้ ภาพผิวหนังปกติ 393 ภาพ 
 ภาพผิวหนังอกัเสบ 90 ภาพ 

 
2.2 ตัวช้ีวัดที่ใช้ส าหรับการประเมินผล 

เมทริกซ์ท่ีใชส้ าหรับการประเมินขอ้มูลของงานวิจยันั้นเพ่ือขจดั
หรือลดการจดัประเภทขอ้มูลท่ีไม่ถูกตอ้งในชุดขอ้มูล ชุดขอ้มูลถกูตอ้งท่ี
มีค่าเป็นลบ Negative (N) และชุดขอ้มูลถูกตอ้งท่ีมีค่าเป็นบวก Positive 
(P) เมทริกซ์ท่ีใชจ้ะถกูก าหนดต่อไปดงัน้ี 

เมทริกซ์ความสับสน (Confusion Matrix) คือตารางส าคญัในการวดั
ความสามรถของแบบจ าลองในการแกปั้ญหาการจ าแนกประเภท จาก
ตารางท่ี 2 นั้นการแยกถกูก าหนดให้เป็นจ านวนรวมของผลบวกจริง True 
Positive (TP) ผลลบจริง True Negative (TN) ผลบวกลวง False Positive 
(FP) และค่าลบเท็จ False Negative (FN) ท่ีตวัแยกประเภทรู้จกั สามารถ
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แสดงค่าไดด้งันั้น P=TP + FN และ N=TN+FP ผลการท านายสรุปไวใ้น
ตารางท่ี 2  

ตารางท่ี 2 แสดงรายละเอียดของระบบท่ีใชท้ดสอบ 
Expected class 

  Positive Prediction Negative Prediction 
Classes Positive True positive (TP) False negative (FN) 

 Negative False positive (FP) True negative (TN) 

 
ความแม่นย  า (Accuracy) ถูกก าหนดเป็นสัดส่วนของตวัอย่างท่ีจดั

ประเภทอยา่งถูกตอ้งเทียบกบัจ านวนตวัอย่างทั้งหมด อตัราความแม่นย  า
แสดงในสมการท่ี 1  

   +
=

+ + +

TP TN
Accuracy

TP TN FP FN
  (1) 

       ผลบวกท่ีแทจ้ริง (True Positive : TP) คือผลของค่าของขอ้มูลท่ี
แยกแยะว่าเป็นขอ้มูลของจริงท่ีอยูใ่นกลุ่มขอ้มูล ถูกก าหนดให้เป็น
สัดส่วนของขอ้มูลของภาพรังสีทรวงอกท่ีมีความถูกตอ้งในการแยกแยะ 
อตัราผลบวกท่ีแทจ้ริงแสดงในสมการท่ี 2  

   =
+

rate

TP
TP

TP FN
  (2) 

ผลลบลวง (False Negative : FN) คือ ส่ิงท่ีท านายไม่ตรงกบัท่ีเกิดขึ้น
จริง คือท านายว่าไม่จริง แต่ส่ิงท่ีเกิดขึ้น คือ จริง อตัราผลลบลวงแสดงใน
สมการท่ี 3  

   =
+

rate

FN
FN

TP FN
  (3) 

- ผลบวกลวง (False Positive : FP) ส่ิงท่ีท านายไม่ตรงกบัส่ิงท่ีเกิดขึ้น 
คือท านายว่า จริง แต่ส่ิงท่ีเกิดขึ้น คือ ไม่จริง อตัราผลบวกลวงแสดงใน
สมการท่ี 4  

   =
+

rate

FP
FP

FP TN
  (4) 

- ผลลบท่ีแทจ้ริง (True Negative : TN) ส่ิงท่ีท านายตรงกบัส่ิงท่ี
เกิดขึ้น ในกรณี ท านายว่า ไม่จริง และส่ิงท่ีเกิดขึ้น กค็ือ ไม่จริง อตัราผล
ลบท่ีแทจ้ริงแสดงในสมการท่ี 5  

   =
+

rate

TN
TN

TN FP
  (5) 

- การเรียกคืน (Recall) ถูกก าหนดให้เป็นสัดส่วนของตวัอย่างขอ้มูล
ท่ีระบุอยา่งถูกตอ้งโดยตวัแยกประเภทว่ามีความเก่ียวขอ้งหารดว้ยจ านวน
รวมของผลบวกท่ีแทจ้ริงและค่าลบเท็จ แสดงไวใ้นสมการท่ี 6  

   =
+

Recall
TP

TP FN
  (6) 

        - FMeasure ถกูก าหนดให้เป็นค่าเฉลี่ยฮาร์มอนิกของความแม่นย  าและ
การเรียกคืน แสดงไวใ้นสมการท่ี 7  

   =
2*Precision*Recall
Precision+RecallMeasureF   (7) 

- GMean ค่าเฉลี่ยเรขาคณิตคือก าลงัสองของค่าลบและการเรียกคืนท่ี
แทจ้ริง แสดงในสมการท่ี 8  

   =
+ +

*Mean

TP TN
G

TP FN TN FP
  (8) 

- ค่าสัมประสิทธ์ิสหสัมพนัธ์เป็นท่ีใชส้ าหรับการบ่งช้ีความสัมพนัธ์
ระหว่างตวัแปร 2 ตวัโดยแทนดว้ยสัญลกัษณ์ r โดยท่ีค่าสัมประสิทธ์ิ
สหสัมพนัธ์จะมีค่าอยู่ระหว่าง -1.0 ถึง +1.0 แสดงในสมการท่ี 9  

   
2 2

( ) ( )

( ) ( )
i i

i i

x x y y
r

x x y y

 −  −
=

 −  −
  (9) 

3. ผลการวิจัยและวิจาร  ผล 
กลุ่มของขอ้มูลค่าสัมประสิทธ์ิสหสัมพนัธ์ของภาพถ่ายของผิวหนัง

ท่ีมีลกัษณะของมะเร็งผิวหนัง ผิวหนังปกติ และ ผิวหนังอกัเสบ ส าหรับ
การเรียนรู้โดยหาความสัมพันธ์ของข้อมูลเชิงปริมาณ  หรือตัวแปร
แบบต่อเน่ืองสัมประสิทธ์ิสหสัมพนัธ์เพียร์สัน โดยเขียนแทนดว้ยตวัแปร 
r  โดยค่า r  มีค่าเท่ากบั 0.93 เป็นกลุ่มของภาพถ่ายของผิวหนงัท่ีมีลกัษณะ
ของมะเร็งผิวหนงัแทนดว้ยกากบาทสีแดง ส่วนค่า r มีค่าเท่ากบั 0.88 เป็น
กลุ่มของภาพถ่ายท่ีมีลกัษณะของผิวหนังปกติจะแทนในวงกลมสีฟ้า และ
ส่วนค่า r มีค่าเท่ากบั 0.85 เป็นกลุ่มของภาพถ่ายท่ีมีลกัษณะของผิวหนัง
อกัเสบจะแทนในสามเหลี่ยมสีเขียว โดยการก าหนดแกน x แทนด้วย
ขนาดปริมาณบริเวณท่ีพิจารณา ส่วนแกน y นั้นแทนขนาดของปริมาณ
ความสูง จากการค านวณหาค่าสัมประสิทธ์ิสหสัมพนัธ์ของขอ้มูลทั้งสาม
กลุ่ มท าให้ทราบ ว่าข้อมู ลทั้ งสามมีความสัมพันธ์ เชิ งบวกและมี
ความสัมพนัธ์มาก ซ่ึงท าให้ทราบว่าข้อมูลของภาพถ่ายผิวหนังทั้งเป็น
มะเร็งผิวหนัง และ ไม่เป็นมะเร็งผิวหนังมีจ านวนมากกว่า  ของจ านวน
ภาพผิวหนังอกัเสบ ถา้ตอ้งการให้ขอ้มูลมีความสัมพนัธ์กนัย่ิงขึ้น ควรท า
ขอ้มูลทั้งสามกลุ่มให้มีความใกลเ้คียงกนัและย่ิงมีขอ้มูลย่ิงมากย่ิงจะไดผ้ล
ความน่าเช่ือถือสูง ดังแสดงในรูปท่ี 7 กลุ่มของข้อมูลค่าสัมประสิทธ์ิ
สหสัมพนัธ์ของภาพถ่ายผิวหนังท่ีมีลกัษณะของมะเร็งผิวหนัง ผิวหนัง
ปกติ และ ผิวหนังอักเสบท่ีอยู่นอกฐานการเรียนรู้ของระบบ โดยหา
ความสัมพนัธ์ของขอ้มูลเชิงปริมาณหรือตวัแปรแบบต่อเน่ืองสัมประสิทธ์ิ
สหสัมพนัธ์เพียร์สัน โดยค่า r  มีค่าเท่ากบั 0.94 แทนด้วยกากบาทสีแดง 
เป็นกลุ่มของภาพถ่ายของผิวหนังท่ีมีลกัษณะของมะเร็งผิวหนัง และ r มี
ค่าเท่ากับ 0.95  แทนด้วยวงกลมสีฟ้า เป็นกลุ่มของภาพถ่ายท่ีมีลกัษณะ
ของผิวหนังปกติ และ r มีค่าเท่ากับ 0.64 แทนด้วยกากบาทสีแดง เป็น
กลุ่มของภาพถ่ายท่ีมีลกัษณะของผิวหนังอกัเสบ โดยการก าหนดแกน x 
แทนดว้ยขนาดปริมาณบริเวณท่ีพิจารณา ส่วนแกน y นั้นแทนขนาดของ
ปริมาณความสูง โดยกลุ่มข้อมูลทั้งท่ีเป็นมะเร็งกับผิวหนังปกติทั้งสอง
กลุ่มมีลกัษณะเป็นกลุ่มท่ีมีปริมาณความหนาแน่นของขอ้มูลอยา่งชดัเจน  
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x = size(x1e+06)

y = height

 
รูปท่ี 7 แผนภาพแสดงการแปรผนัร่วมของตวัแปรสามตวัของขอ้มูลท่ีใช้ในการเรียนรู้ 

ส่วนลกัษณะของผิวหนงัอกัเสบมีการกระจายตวัค่อนขา้งมาก เน่ืองจาก
ชุดขอ้มูลนอกฐานในกลุ่มของผิวหนงัอกัเสบขอ้มูลนั้นมีจ านวนค่อนขา้ง
นอ้ยเมื่อเทียบกบัภาพถ่ายผิวหนงัท่ีเป็นมะเร็งและผิวหนงัปกติท่ีใชใ้น
ทดสอบระบบในกลุ่มนอกฐานการเรียนรู้ ดงัแสดงในรูปท่ี 8 
 

4. สรุป 
งานวิจยัน้ีได้น าเสนอการสร้างเคร่ืองมือเพ่ือใช้ในการวินิจฉัยโรค

มะเร็งผิวหนัง โดยการใช้ภาพถ่ายผิวหนังจากบริเวณต่าง ๆ ภายใน
ร่างกาย โดยการวิเคราะห์จากวิธีการเรียนรู้ของเคร่ืองแบบหลายวิธีการ 
โดยระบบท่ีน าเสนอน้ีไดต้ั้งสมมติฐานท่ีว่า ภาพของผิวหนังเป็นลกัษณะ
ข้อมูลคุณลักษณะภาพท่ีมีเป็นเอกลักษณ์  ซ่ึงระบบท่ีได้น าเสนอการ
วิเคราะห์ภาพมะเร็งผิวหนังโดยใช้เทคนิคการหาขอบโดยวิธีหา
พารามิเตอร์ของรูปทรงเรขาคณิตจากอลักอริทึมแบบงูร่วมกบัการเรียนรู้
ของเคร่ืองโดยสรุปการแยกแยะสามารถท าไดอ้ยู่ท่ี  99.74 % ในส่วนของ
ขอ้มูลในฐานการเรียนรู้ และ 83.3 % ในส่วนของขอ้มูลนอกฐานขอ้มูล 
ความถูกตอ้งโดยรวมการเรียนรู้ของเคร่ืองแบบหลายวิธีส าหรับงานวิจยั
ในแนวทางส าหรับงานวิจยัในอนาคตอนัใกลจ้ะมุ่งเน้นความถูกตอ้งใน
การประมวลผลให้มีความถูกตอ้งมากขึ้นเพ่ือวินิจฉยัโรคมะเร็งผิวหนงั 

x = size(x1e+06)
y = height

 
รูปท่ี 8 แผนภาพแสดงการแปรผนัร่วมของตวัแปรสามตวัของขอ้มูล นอกฐานขอ้มูลท่ีใช้

ในการทดสอบ 

เอกสารอ้างอิง 
[1] P. Kraipiboon, “มะเร็งผิวหนงั (Skin Cancer),” Haamor.com, Oct. 

09, 2018. https://haamor.com/มะเร็งผิวหนงั (Accessed Dec. 06, 
2022). http://www.who.int/. 

[2] http://www.who.int/. 

[3] National Cancer Institute, Databased of Cancer Patient Unit 

2022, Thailand, 2022. 

[4] G. A. Holmes, J. M. Vassantachart, B. A. Limone, M. Zumwalt, 

J. Hirokane, S.E. Jacob. “Using Dermoscopy to Identify 

Melanoma and Improve Diagnostic Discrimination,” Fed Pract, 

vol. 35, pp. S39-S45. 2018. 

[5] P. Bumrungkun, K. Chamnongthai  and W. Patchoo, “Initial 

Geometrical Templates with Parameter Sets for Active Contour 

on Skin Cancer Boundary Segmentation,” Journal of Healthcare 

Engineering, vol. 2021, no. 9528460, pp. 1-30, 2021. 

[6] K. Chinnapong, “ABCD Feature Extraction for Melanoma 

Screening Using Image Processing: A review,” The Journal of 

Chulabhorn Royal Academy, vol. 3, no. 4, pp. 230-245, 2021. 

[7] P. Bumrungkun, W. Patchoo, and K. Chamnongthai, “Detection 
skin cancer using SVM and snake model,” in 2018 International 
Workshop on Advanced Image Technology (IWAIT), Chiang Mai, 
Thailand, pp. 1-4, 2018. 

[8] K. Dittakan, P. Nulek and K. Prutsachainimmit, “Skin Cancer 

Detection from Smartphone Imagery using Convolutional Neural 

Network,” Journal of Information Science and Technology, vol. 

12, no. 2, pp. 73–86, 2022. 


