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บทคดัย่อ 

งานวิจยันีÊ มีวตัถุประสงคเ์พืÉอพฒันาระบบการลงทะเบียนเขา้ร่วมกิจกรรม

โดยใชก้ารตรวจจบัใบหนา้ เพืÉอเพิÉมประสิทธิภาพในการจดัการเวลาลงชืÉอเขา้

ร่วมกิจกรรม ลดขอ้ผิดพลาดในการบันทึกขอ้มูลและตรวจสอบตัวตนของ

ผูเ้ขา้ร่วมงานไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพดว้ยโมเดลการจดจาํใบหนา้ทีÉพฒันาโดย

ใช้เทคนิคการเรียนรู้เชิงลึก Convolutional Neural Networks (CNNs) ร่วมกับ

เทคโนโลยีตรวจจบัใบหนา้ You Only Look Once (YOLO) โปรแกรมประยกุต์

ได้รับการพฒันาดว้ย Python และ node.js บนเฟรมเวิร์กเวบ็ koa.js ฐานขอ้มูล

ผูใ้ช้และประวติักิจกรรมถูกจัดเก็บไวใ้น MySQL ระบบได้รับการทดสอบ

ภายใต้สภาพแสงภายในอาคาร ระยะการตรวจจบัใบหน้า Ř.ŝ, ř และ Ś เมตร 

จาํนวนใบหนา้เป้าหมาย ř, Ś และ Ŝ คน และจาํนวนภาพใบหนา้ตน้แบบต่อคน 

Ŝ และ Š คน ทดสอบ ř,ŘŘŘ ครัÊ งภายใตแ้ต่ละเงืÉอนไขการทดสอบ ผลการทดสอบ

พบว่า ř) จาํนวนภาพใบหนา้ตน้แบบต่อคนใบหน้าทีÉมีนัยสําคญัมากขึÊนช่วย

เพิÉมความแม่นยาํและประสิทธิภาพของการตรวจจับใบหน้า Ś)ระยะการ

ตรวจจับใบหน้าทีÉใกล้ทีÉ สุดให้ผลลัพธ์ทีÉแม่นยาํทีÉ สุด ś) จํานวนใบหน้า

เป้าหมายในการตรวจจบัใบหน้าแต่ละครัÊ งจาํนวนน้อยลงส่งผลให้มีความ

แม่นยาํมากขึÊ น Ŝ) ระบบลงทะเบียนกิจกรรมการตรวจจับใบหน้าแสดง

ประสิทธิภาพการตรวจจบัใบหนา้โดยเฉลีÉย Ř.řş วินาทีต่อเซสชนัการตรวจจบั 

ซึÉ งสามารถช่วยลดเวลาในการลงทะเบียนได้ ŝ) ยืนยนัตัวตนของผู ้เขา้ร่วม

กิจกรรมไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพดว้ยความแม่นยาํเฉลีÉยร้อยละ şŘ    

คําสําคัญ: การตรวจจับใบหน้า ,โครงข่ายประสาทแบบคอนโวลูชัน ,ระบบ

ยนืยนัตวัตน ,การเรียนรู้เชิงลึก 

Abstract 

This research aims to develop a registration system for event 

participation using face detection to increase efficiency in time 

management, reduce errors in data recording, and effectively verify the 

identity of event participants. We use a facial recognition model 

developed with deep learning techniques such as Convolutional Neural 

Networks (CNN) combined with You Only Look Once (YOLO) face 

detection technology. The application was developed with Python and 

Node.js based on  KOA.js web framework. User database and activity 

history are stored in MySQL. We conducted 1000 tests under the 

following conditions: the system was tested under indoor lighting. The 

distance between camera and the target face(s) are 0.5, 1, and 2 meters, 

with number of target faces being 1, 2, and 4. Our work compared the 

detection accuracy between 4 and 8 prototype faces per person. The 

results found that 1) The higher number of prototype images 

significantly improves the accuracy and efficiency of face detection. 2) 

The shortest distance between the camera and the face target gives the 

most accurate results. 3) Fewer target faces in each face detection 

session result in higher accuracy. 4) The face detection activity 

registration system shows an average face detection performance of 

0.17 seconds per detection session. This can help reduce registration 

time. 5) The system efficiently confirmed the identity of event 

participants, with an average accuracy of 70 percent.  

Keywords:  Facial Recognition, Convolutional Neural Networks, Identification, 

Deep Learning 

1. บทนาํ 

การลงชืÉอเข้าร่วมกิจกรรมเป็นกระบวนการทีÉ มีความสําคญัในหลาย

องคก์ร วิธีการในการลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมเดิมใชวิ้ธีการลงชืÉอดว้ยลายมือ การ

กรอกขอ้มูลผ่านเอกสารหรือการใชบ้ตัรประจาํตวัซึÉ งมีขอ้จาํกดัหลายประการ 

ไดแ้ก่ ความไม่สะดวก ความล่าชา้ในการลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมและความเสีÉยง

ในการปลอมแปลงขอ้มลูในการลงชืÉอขา้ร่วมกิจกรรม 

ไบโอเมตริก (Biometric) เป็นการใชล้กัษณะทางกายภาพหรือพฤติกรรม

ของมนุษยใ์นการระบุตัวตนและยืนยนัตัวบุคคลซึÉ งลักษณะเหล่านีÊ มีความ

เฉพาะเจาะจงทาํใหเ้ป็นวิธีการทีÉมีความปลอดภยัในการยืนยนัตวัตนของบุคคล 

เทคโนโลยีก าร รู้ จ ํ าใบ ห น้ า (Facial Recognition) เป็ น ส่ วน ห นึÉ งข อง

ปัญญาประดิษฐ์ (Artificial Intelligence) และการประมวลผลภาพ (Image 

Processing) ได้เขา้มามีบทบาทสาํคญัในกระบวนการตรวจสอบการยืนยนัของ
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บุคคลอยา่งแม่นยาํโดยอาศยัการวิเคราะห์ลกัษณะใบหนา้ทีÉเป็นเอกลกัษณ์ของ

แตล่ะบคุคล 

การวิจยันีÊ มีวตัถุประสงคเ์พืÉอพฒันาระบบลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมดว้ยการ

ตรวจจับใบหน้ าโดยเน้นการใช้เทคโนโลยีตรวจจับใบหน้าเพืÉ อเพิÉ ม

ประสิทธิภาพในการจดัการเวลาลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรม ลดความผิดพลาดในการ

บันทึกข้อมูล การยืนยนัตัวบุคคลในการเข้าร่วมกิจกรรมและสร้างความ

สะดวกสบายใหก้บัผูที้ÉเกีÉยวขอ้งกบังานกิจกรรม 

 

2. ทฤษฎีและงานวจิัยทีÉเกีÉยวข้อง 

2.1 การรู้จําใบหน้าด้วยการเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning 

Facial Recognition) 

เป็นกระบวนการทีÉใชโ้ครงข่ายประสาทเทียม (Neural Networks) และ

อลักอริธึมการเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning Algorithms) เพืÉอระบุตัวตนของ

บุคคลจากลักษณะเฉพาะของใบหน้า เทคโนโลยีนีÊ มีความแม่นยาํและมี

ประสิทธิภาพสูงในการประมวลผลและการวเิคราะห์ขอ้มูล 

Ś.ř.ř หลกัการพืÊนฐานของการรู้จาํใบหนา้ 

 
รูปทีÉ ř  การออกแบบมาตรฐานของระบบรู้จาํใบหน้าอตัโนมติั  [1] 

 จากรูปทีÉ ř การออกแบบมาตรฐานของระบบรู้จาํใบหนา้อตัโนมตัิ  

มีขัÊนตอนดงันีÊ  

- การตรวจจับใบหน้า (Face Detection) : เป็นกระบวนการนําเข้า

ขอ้มูลการคน้หาใบหนา้ของบุคคลจากภาพนิÉง/ภาพเคลืÉอนไหว และทาํการระบุ

ตาํแหน่งของใบหนา้ในภาพ 

- การสกั ดคุ ณ ลักษณ ะบนใบห น้ า (Feature Extraction) : เป็ น

กระบวนการสกดัคุณลักษณะจากใบหน้าทีÉตรวจจบัไดเ้พืÉอคดัแยกลกัษณะทีÉ

เป็นลกัษณะเด่นบนใบหน้า ได้แก่ ตาํแหน่งอวยัวะบนใบหน้า,รูปทรงของ

ใบหนา้ 

- การเปรียบเทียบและจ ําแนก (Comparison and Classification) : 

เปรียบเทียบคุณลักษณะของใบหน้าทีÉตรวจจับได้กบัขอ้มูลในฐานขอ้มูลว่า

ตรงกนัหรือไม่เพืÉอระบตุวัตน [1] [2] 

Ś.ř.Ś โมเดลทีÉใชใ้การรู้จาํใบหนา้ดว้ยการเรียนรู้เชิงลึก 

- MTCNN (Multi-task Cascaded Convolutional Networks) เป็ น

โมเดลทีÉสามารถจดัการกบัใบหนา้ในมุมมองและขนาดทีÉแตกต่างกนัซึÉงมีความ

แมน่ยาํในการตรวจจบัใบหนา้และ landmarks [3] 

- Faster R-CNN เป็ นโมเดลทีÉ สามารถจัดการกับวัตถุ ทีÉ มี

รายละเอียดสูงและสภาพแวดลอ้มทีÉซบัซอ้น [4] 

- YOLO (You Only Look Once) เป็นโมเดลทีÉสามารถประมวลผล

ทัÊงหมดเกิดขึÊนในครัÊ งเดียว ทาํใหไ้ม่ตอ้งแบ่งภาพเป็นส่วนยอ่ยและสามารถการ

ตรวจจบัวตัถุแบบเรียลไทม ์[3] 

ตารางทีÉ ř เปรียบเทียบประสิทธิภาพโมเดลทีÉใชใ้นการรู้จาํใบหน้าดว้ยการเรียนรู้เชิงลึก [3] [4]  

คุณสมบัติ MTCNN Faster R-CNN YOLO 

ความแม่นยาํ สูง สูงมาก ปานกลางถึงสูง 

ความเร็ว ปานกลาง ชา้ สูงมาก 

ความต้องการทรัพยากร ปานกลางถึงสูง สูงมาก ปานกลาง 

การจดัการมุมมองใบหน้า ดีมาก ดีมาก ดี 

ความเหมาะสมกับเรียลไทม์ ปานกลาง ไม่เหมาะสม เหมาะสม 

จากตารางทีÉ 1 การเปรียบเทียบประสิทธิภาพโมเดลทีÉใช้ในการ

รู้จาํใบหน้าดว้ยการเรียนรู้เชิงลึกเทคโนโลยีตรวจจบัใบหน้า YOLO มีความ

เหมาะสมในการนํามาประยุกต์ใช้ในการพฒันาระบบลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรม

ด้วยการตรวจจบัใบหนา้เนืÉองจากมีความแม่นยาํในการตรวจจับใบหนา้ทีÉสูงมี

ความรวดเร็วในการตรวจจบัใบหนา้สูงมาก มีการใชท้รัพยากรทีÉเหมาะสมและ

สามารถตรวจจบัใบหนา้ไดแ้บบเรียลไทม ์

2.2 Convolutional Neural Networks (CNNs) 

CNNs เป็นประเภทหนึÉงของ Neural Networks ในกลุ่ม Bio-Inspired ทีÉ

มีความสามารถรู้จาํจากภาพและวิดีโอ ขอ้ความและเสียงซึÉ งใช้หลักการการ

มองเห็นของมนุษยที์É มีการแบ่งเป็นพืÊนทีÉย่อยและนําพืÊนทีÉย่อยมาผสานมา

วิเคราะหว์า่เป็นวตัถุชนิดใด [5] 

 
รูปทีÉ Ś ส่วนประกอบดว้ยชัÊนหลกัของ CNNs [5] 

CNNs มีส่วนประกอบดว้ยชัÊนหลกั ไดแ้ก่ 

- Convolutional Layer: เป็นชัÊนทีÉใชใ้นการกรอง (filter) หรือ kernel ใน

การคํานวณการคอนโวลูชันกับข้อมูลอินพุต การกรองช่วยในการดึง

ลกัษณะเฉพาะของภาพ เช่น ขอบมุม รูปร่าง และรูปแบบ [6] 

- Activation Function (ReLU) : เป็นชัÊนทีÉช่วยใหค้า่เฉลีÉยของเอาทพ์ตุมี

คา่เป็นบวกและลดการเกิดปัญหาการแยกค่า (Vanishing Gradient Problem) [7] 

- Pooling Layer : เป็นชัÊนทีÉทาํหน้าทีÉลดขนาดของขอ้มูลโดยการใช ้

Max Pooling หรือ Average Pooling ช่วยลดจาํนวนพารามิเตอร์และการประมาณ
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การ (Computation) ทาํให้โมเดลมีความสามารถในการจาํแนกดีขึÊนและลดการ

เกิด Overfitting [8] 

- Fully Connected Layer : เป็นชัÊนทีÉเชืÉอมต่อทุกโครงข่ายในชัÊนก่อน

หนา้เขา้กบัโครงขา่ยทุกตวัในชัÊนปัจจุบนัใชใ้นการทาํนายผลลพัธ์สุดทา้ย [8] 

-  Output Layer : เป็นชัÊนทีÉทาํนายค่าผลลพัธ์ เช่น การจาํแนกรูปภาพ ใช้

ฟังก์ชัน Softmax สําหรับการจาํแนกหลายคลาส หรือ Sigmoid สําหรับการ

จาํแนกสองคลาส [9]  

2.3 YOLO Facial Recognition 

YOLO เป็นอลักอริธึมการตรวจจบัวตัถุ เทคโนโลยีนีÊ ถูกนาํมาใชใ้นการ

ตรวจจับวัตถุในภาพถ่ายไปจนถึงการวิเคราะห์วิดีโอแบบเรียลไทม์ YOLO 

Facial Recognition เป็นการนําเทคโนโลยี YOLO มาประยุกต์ใช้ในการรู้จ ํา

ใบหนา้ (Facial Recognition) เพืÉอให้สามารถระบุตวัตนของบุคคลในภาพหรือ

วิดีโอไดอ้ยา่งรวดเร็วและแมน่ยาํ [10]  

 
รูปทีÉ ś การตรวจจบัใบหนา้มนุษยด์ว้ยสถาปัตยกรรม YOLO [10]  

2.4 งานวจิยัทีÉเกีÉยวข้อง 

2.4.1  G. K. L. Rao, A. C. Srinivasa, Y. H. P. Iskandar, and N. Mokhtar. 

(2019) ศึกษาเกีÉยวกบั การระบุและการวิเคราะห์จุดโฟโตเมตริกบนภาพใบหนา้ Ś 

มิติ:แนวทางการเรียนรู้ของเครืÉองในการจดัฟันในการศึกษานีÊ ใช้การตรวจจับ

ใบหนา้ด้วยอลักอริทึม YOLO เพืÉอระบุและวิเคราะห์จุด landmarks บนใบหน้า

โดยมีจุดมุ่งหมายเพืÉอใช้ประโยชน์ในการจดัฟัน ขอ้มูลทีÉใชใ้นงานวิจยันีÊมาจาก

ภาพถ่ายใบหนา้ความละเอียดสูงของผูป่้วยทีÉตอ้งการการจดัฟันใชภ้าพใบหนา้ Ś 

มิติ ŚŚ ภาพจุดโฟโตเมตริก řš จุดโดยทําการระบุและกาํหนดจุดสําคัญบน

ใบหนา้ เช่น ปลายจมูก มุมปากและจุดหลกัอืÉน ผลการวิจยัพบวา่อลักอริทึมระบุ

จุดสังเกต ŜřŠ landmarks ด้วยความแม่นยาํในการจดจาํใบหน้าร้อยละ řŘŘ ช่วง

ข้อผิดพลาด: Ř-ŝ มม. ในการวดัร้อยละ šş.şř, Ş มม. ในการวัดร้อยละ Ś.Śş  

Iskandar[10] 

2.4.2  Z. Xie, J. Li, and H. Shi. (2019). ศึกษาเกีÉยวกบัการดว้ยจบัใบหนา้

ดว้ย CNN ในการศึกษานีÊ ใช้การตรวจจบัใบหนา้ดว้ยอลักอริทึม CNNs ทดสอบ

โดยใชเ้ฟรมเวิร์ก Python และ Keras สาํหรับการจดจาํใบหนา้ ใช ้ReLU ทดสอบ

กบัพารามิเตอร์ซึÉงออกแบบโครงข่าย CNN Ş ชัÊนสาํหรับการกรองเพืÉอการทาํนาย

การตรวจจับใบหน้า ผลการทดสอบพบว่าจํานวนโครงข่ายทีÉ ซ่อนอยู่และ

คุณลักษณะมีอิทธิพลต่อความแม่นยาํของเครือข่ายอย่างมาก โมเดล CNNs มี

อตัราการจดจาํสูงถึงร้อยละ šş.ŝ บนฐานขอ้มูล Olivettifaces [11]       

2.4.3  D. Garg, P. Goel, S. Pandya, A. Ganatra, and K. Kotecha. (2018) 

ศึกษาเกีÉยวกับแนวทางการเรียนรู้เชิงลึกสําหรับการตรวจจับใบหน้าโดยใช ้

YOLO  ในการศึกษานีÊ ปรับปรุงความแม่นยาํในการตรวจจับใบหน้าโดยใช้

โมเดลการเรียนรู้เชิงลึก YOLO เปรียบเทียบประสิทธิภาพกบัวิธีการแบบเดิมเพืÉอ

เพิÉมความแม่นยาํในการตรวจจับใบหน้า  ทดสอบการตรวจจับใบหน้าด้วย 

YOLO บนเครืÉองคอมพิวเตอร์สองเครืÉองโมเดลถูกฝึกฝนเป็นเวลา Śŝ epochs ดว้ย

อลักอริทึมการหาค่าต ํÉาสุดของเกรเดียนต ์(Gradient Descent Optimizer)  พบวา่มี

ความแม่นยาํร้อยละ 92.2 หลังจากถูกฝึกฝนเป็นเวลา ŚŘ epochs ขนาดหน่วย

ประมวลผลกราฟิค (GPU) มีผลต่อการประมวผลเนืÉ องจากข้อจํากัดของ

หน่วยความจาํ [12]     

2.4.4  F. Gunawan, C.-L. Hwang, and Z.-E. Cheng. (2023). ศึ ก ษ า

เกีÉยวกับการจดจาํใบหน้าระยะไกลด้วย ROI-YOLOvŠ ในการศึกษานีÊ การใช้

โครงสร้างพืÊนฐาน YOLOv8 ทีÉมีเลเยอร์คอนโวลูชนัสาํหรับการดึงคุณลกัษณะทีÉ

เกีÉยวขอ้งจากภาพ การจดจาํสองขัÊนตอนดว้ยโมเดล YOLOv8 ทีÉผ่านขอ้มูลฝึกฝน

ล่วงหนา้สาํหรับการตรวจจบัมนุษย ์พบว่า YOLOvŠ การจดจาํใบหนา้ระยะไกล

ด้วยชุดขอ้มูลทีÉเพิÉมขึÊนและ ROI โมเดลทีÉฝึกจากชุดขอ้มูลทีÉสามสามารถจดจาํ

ใบหน้าได้ทีÉระยะไกลด้วยระดับความมัÉนใจทีÉร้อยละ 65.1 และร้อยละ 75.6 ทีÉ

ระยะ 30 เมตรและ 35 เมตรตามลาํดบั [13]  

2.4.5  F. Ozdamli, A. Aljarrah, D. Karagozlu, and M. Ababneh. (ŚŘŚŚ).ศึกษา

เกีÉยวกบัระบบการจดจาํใบหนา้เพืÉอตรวจจบัอารมณ์และการทุจริตของนักเรียน

ในรูปแบบการเรียนทางไกลในการศึกษานีÊ การใชใ้นการตรวจจบัการทจริตของ

นักเรียนโดยการคัดแยกใช้คุณลักษณะ Haar และโมเดล CNN สําหรับการ

วิเคราะห์อารมณ์ ผลการทดสอบพบวา่ ความแม่นยาํสามารถตรวจจบัได้ร้อยละ 

99.38 และจดจาํอารมณโ์ดยใชอ้ลักอริทึม K-nn ซึÉงระยะห่างระหวา่งกลอ้งและตวั

แบบอาจส่งผลต่อความแม่นย ําของการตรวจจับใบหน้าในระบบจดจํา

ใบหนา้  [14]  

2.4.6 D. Shi and H. Tang. (2022). ศึกษาเกีÉยวกบัอลักอริธึมการตรวจจบั

เป้าหมายแบบหลายหนา้สําหรับนกัเรียนในชัÊนเรียนด้วยโมเดล YOLOvś ตาม

ทฤษฏีของแบบเบยใ์นการศึกษานีÊ เป็นการปรับปรุงโมเดลYOLOvś ใช้การคอน

โวลูชันแบบแยกส่วนเชิงลึกเพืÉอลดการคาํนวณของโครงข่าย ผลการทดสอบ

พบว่าโมเดล YOLOvś ทีÉปรับปรุงใหม่ช่วยเพิÉมความแม่นยาํในการตรวจจับ

ใบหนา้หลายหนา้ คา่เฉลีÉย mAP ของเป้าหมายดีขึÊนมากกวา่ร้อยละ ř.Ś [15] 

ś. วิธีการดําเนินงานวิจยั 

ś.ř วัตถุประสงค์ของการวิจยั  

ś.ř.ř เพืÉอศึกษาการสร้างโมเดลทีÉเหมาะสมในการตรวจจบัใบหนา้ 

ś.ř.Ś พฒันาระบบลงชืÉอดว้ยการตรวจจบัใบหนา้  

ś.ř.ś เพืÉอทดสอบประสิทธิภาพความแม่นยาํ ระบบการเขา้ร่วมกิจกรรม

โดยการตรวจจบัใบหนา้ 

ś.Ś สมมติฐานการวจิยั  

การใชร้ะบบลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมดว้ยการตรวจจบัใบหนา้มีความสามารถ

ในการเพิÉมความสะดวกและประสิทธิภาพในการจดักิจกรรมโดยลดเวลาในการ

ลงทะเบียนเขา้ร่วมกิจกรรมและช่วยลดความเสีÉยงในการปลอมแปลงตวัตนของ

ผูเ้ขา้ร่วมกิจกรรมซึÉ งอาจช่วยเสริมสร้างความเชืÉอมัÉนให้กับผูเ้ขา้ร่วมกิจกรรม

และผูจ้ดักิจกรรมได ้
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ś.ś ประชากรทีÉใช้ในการศึกษา  

ś.ś.ř ผู ้ใช้งาน: ประชากรทัÉวไปทีÉใช้ระบบลงชืÉอเข้าร่วมกิจกรรม กลุ่ม

ตัวอย่างสําหรับประเมินประสิทธิภาพคัดเลือกจากกลุ่มประชากรทีÉ เป็น

อาสาสมคัร จาํนวน ŚŘ คนโดยวิธีแบบเจาะจงเพืÉอความสะดวกในการเก็บขอ้มูล 

ś.ś.Ś ผูจ้ดักิจกรรม: ผูใ้ชร้ะบบทีÉมีหนา้ทีÉในการดาํเนินกิจกรรม เช่น ผูจ้ดั

งานประชุมหรือกิจกรรมทีÉตอ้งการใชร้ะบบลงชืÉอกลุ่มตวัอยา่งสําหรับประเมิน

ประสิทธิภาพคดัเลือกจากกลุ่มประชากรทีÉเป็นอาสาสมคัร จาํนวน ŝ คนโดยวิธี

แบบเจาะจงเพืÉอความสะดวกในการเกบ็ขอ้มูล 

ś.Ŝ การเกบ็รวบรวมข้อมูล (Data Collection) 

3.4.1 การสมัครสมาชิกผู้ใช้งาน: ผู ้ใช้ทีÉต้องการเข้าร่วมกิจกรรมต้อง

ลงทะเบียนในระบบ สมคัรสมาชิกรวมถึงการกรอกขอ้มูลส่วนตวัเบืÊองตน้ เช่น 

ชืÉอ, นามสกลุ,รูปภาพใบหนา้ของผูใ้ชง้านจาํนวน Ŝ ภาพขึÊนไป ,หรือขอ้มูลติดต่อ

อืÉน ๆ  ทีÉเกีÉยวขอ้ง 

3.4.2 การจัดเก็บขอ้มูลการเขา้ร่วมกิจกรรม: ขอ้มูลเกีÉยวกับการเข้าร่วม

กิจกรรมของผูใ้ชถู้กบนัทึกลงฐานขอ้มูล เช่น ชืÉอผูเ้ขา้ร่วมกิจกรรม  กิจกรรมทีÉ

เขา้ร่วม วนัทีÉและเวลาทีÉเขา้ร่วมกิจกรรมด้วยการตรวจจับใบหน้า ข้อมูลการ

ตรวจจบัใบหนา้ขณะลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมไม่มีการลดขนาดภาพขณะตรวจจบั

ใบหนา้มีความละเอียด ŞŜŘxŜŠŘ จุดภาพ จาํนวน ř ภาพ  

3.4.3 ข้อมูลการสร้างโมเดล: เก็บข้อมูลใบหน้าทีÉ มีความหลากหลาย

เพียงพอสําหรับการสร้างและปรับปรุงโมเดลการตรวจจบัใบหนา้ เช่น รูปภาพ

ของใบหนา้จากมุมมองและเงืÉอนไขการถ่ายภาพทีÉแตกตา่งกนั 

3.4.4 การเก็บรวบรวมข้อมูลประสิทธิภาพระบบ: ข้อมูลเกีÉยวกับ

ประสิทธิภาพของระบบตรวจจับใบหน้า เช่น ความแม่นยาํในการตรวจจับ

ใบหน้า, หรือปัญหาทีÉเกิดขึÊน เป็นตน้ เพืÉอนําวิเคราะห์เพืÉอปรับปรุงระบบใน

อนาคต 

ś.ŝ เทคโนโลย/ีอปุกรณ์ทีÉใช้การพฒันาระบบ 

ś.ŝ.ř พฒันาโปรแกรมประยกุตด์ว้ยภาษา Python 

ś.ŝ.Ś พฒันาโปรแกรมประยกุตบ์นเวบ็ดว้ย node.js และ koa.js 

ś.ŝ.ś กลอ้ง Webcam (ความละเอียดขัÊนตํÉา ŞŜŘxŜŠŘ จุดภาพ) ทีÉทาํงานร่วมกบั 

YOLO version Š ในการตรวจจบัใบหนา้  

3.5.4 MySQL สาํหรับจดัเกบ็ขอ้มูลผูใ้ชแ้ละประวตัิการเขา้ร่วมกิจกรรม 

3.5.5 Apache ทาํหนา้ทีÉเป็นเครืÉองใหบ้ริการเวบ็ 

3.5.6 YOLOv8 algorithm สําหรับการประมวลผลภาพและการตรวจจับ

ใบหนา้เนืÉองจากมีความแม่นยาํในการตรวจจบัใบหนา้สูงและทีÉความเหมาะสม

กบัการทาํงานแบบเรียลไทม ์

 

 

 

 

 

รูปทีÉ ś แผนภาพสถาปัตยกรรมระบบลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมดว้ยการตรวจจบัใบหนา้ 

ś.Ş การออกแบบการทดลอง 

เพืÉอหาสภาพแวดลอ้มทีÉเหมาะสมการใชง้านระบบลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรม

ดว้ยการตรวจจบัใบหนา้และสร้างโมเดลในการตรวจใบหนา้  

ś.Ş.ř สภาพแสง (Lighting Conditions) เป็ นพืÊ นทีÉ ร่ม (Indoor) ภายใน

อาคาร 

3.6.2 ลักษณะของใบหน้าไม่สวมแว่นตา ไม่สวมหมวก ไม่ใส่หน้ากาก

อนามยั 

3.6.3  ทา่ทางของใบหนา้หันหนา้ตรง 

3.6.4 เงืÉอนไขการทดลอง 

- ระยะการตรวจจับใบหน้า (Distance) ระหว่างกล้อง Webcam  กับ

ใบหนา้  ไดแ้ก่ 0.5 เมตร , 1 เมตร, 2 เมตร 

- จํานวนเป้าหมายใบหน้าในการตรวจจับแต่ละครัÊ ง (Number of 

target faces in each detection) ไดแ้ก่ 1 คน , 2 คน, 4 คน 

- จํานวนภาพใบหน้าต้นแบบต่อคน (Number of prototype facial 

images per person) ไดแ้ก่ 4 ภาพ, 8 ภาพ  

- การทดสอบการตรวจจับใบหน้าจาํนวน ř,ŘŘŘ ครัÊ ง แต่ละเงืÉอนไข

การทดสอบทัÊงหมด 18 เงืÉอนไขจาํนวนการทดสอทัÊงหมด 18,000 ครัÊ ง 

 

 

 

 

 

 

รูปทีÉ Ŝ แผนภาพแบบจาํลองขณะใชง้านระบบลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมดว้ยการตรวจจบัใบหน้า 

3.7 การวิเคราะห์ข้อมูลและสถิติทีÉใช้วเิคราะห์ (Data Analysis and 

Statistics) 

ś.ş.ř การทดสอบความแม่นยาํ(Accuracy): ทดสอบระบบโดยใชชุ้ดขอ้มลู

ทีÉมีใบหนา้ทีÉระบบรู้จกัและไม่รู้จกั เพืÉอวดัความแม่นยาํในการตรวจจบัใบหนา้

เพืÉอยนืยนัตวับุคคล 

ś.ş.Ś การทดสอบความเร็วในการประมวลผล: วดัเวลาทีÉระบบใชใ้นการ

ตรวจจบัใบหนา้และประมวลผลขอ้มูล เพืÉอให้ทราบวา่ระบบสามารถทาํงานได้

อยา่งมีประสิทธิภาพ 

ś.ş.ś การใชเ้มตริกซ์ประสิทธิภาพ (Performance Metrics): เช่น คา่ความถูก

ตอ้ง (Precision), คา่ความครอบคลุม (Recall), และคา่ F1-score เพืÉอใหเ้ห็น

ภาพรวมของประสิทธิภาพของระบบ 

ś.Š ประโยชน์ทีÉคาดว่าจะได้รับจากการวิจยั  

ś.Š.ř ระบบลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมดว้ยการตรวจจบัใบหนา้สามารถลดเวลา

การลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมในการตรวจสอบขอ้มลู 

ś.Š.Ś การลงชืÉอเข้าร่วมกิจกรรมด้วยการตรวจจับใบหน้าช่วยลดความ

ผิดพลาดทีÉอาจเกิด เช่น การลงชืÉอแทนกนัหรือการเขยีนชืÉอผดิ 
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ś.Š.ś การลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมดว้ยการตรวจจบัใบหนา้ช่วยยืนยนัตวัตน

ของผูเ้ขา้ร่วมได้อย่างแม่นยาํ ไม่ตอ้งพกพาบัตรประจาํตวัหรือบตัรเขา้ร่วม

กิจกรรมเพืÉอยนืยนัตวับคุคล 

ś.Š.Ŝ การลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมด้วยการตรวจจบัใบหนา้ช่วยลดการใช้

ทรัพยากรกระดาษ/จาํนวนคนทีÉดูแลการลงทะเบียน 

Ŝ. ผลการดําเนินงาน 

Ŝ.ř ผลการวเิคราะห์ความต้องการระบบ 

     สามารถจดักลุ่มเกีÉยวขอ้งกบัระบบเป็น ś กลุม่ ไดแ้ก่ 

Ŝ.ř.ř ผู ้เขา้ร่วมกิจกรรม สามารถเข้าร่วมกิจกรรมโดยการตรวจสอบ

ใบหน้าผ่านโปรแกรมประยุกต์ สามารถสามารถสมคัร/ยกเลิกสมคัรเขา้ร่วม

กิจกรรมและตรวจสอบสถานะการเขา้ร่วมกิจกรรมของตนเองได้ผา่นโปรแกรม

ประยกุตบ์นเวบ็ 

Ŝ.ř.Ś ผูจ้ดักิจกรรม สามารถจดัการขอ้มูลกิจกรรม จดัการขอ้มูลผูเ้ขา้ร่วม

กิจกรรมไดแ้ละประกาศเปิดสมคัรเขา้ร่วมกิจกรรม และดูรายละเอียดรายงาน

สรุปสถิติการเขา้ร่วมกิจกรรมได ้สามารถลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมผา่นโปรแกรม

ประยุกต์บนเว็บในกรณีระบบไม่สามารถตรวจจับใบหน้าแทนผู้เข ้าร่วม

กิจกรรมผา่นระบบไม่ได ้

Ŝ.Ś.ś ผูดู้แลระบบ สามารถนาํเขา้ขอ้มูลผูเ้ขา้ร่วมกิจกรรมในรูปแบบไฟล ์

CSV จดัการขอ้มูลผูเ้ขา้ร่วมกิจกรรม ขอ้มูลการเขา้ร่วมกิจกรรม ขอ้มูลการ

กาํหนดสิทธิÍ การเขา้ใชง้านและการประชาสัมพนัธ์กิจกรรม 

Ŝ.Ś ผลการออกแบบขัÊนตอนการทํางานระบบการลงชืÉอเข้าร่วม

กจิกรรมด้วยการตรวจจบัใบหน้า 

เมืÉอเริÉมกิจกรรม ผูใ้ชง้านลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมระบบมี

ตรวจจบัใบหนา้อย่างต่อเนืÉองสามารถอธิบายขัÊนตอนการทาํงานของ

ระบบดงัรูปทีÉ 5 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

รูปทีÉ 5 ขัÊนตอนการทาํงานระบบ 

Ŝ.Ś ผลการทดสอบประสิทธิภาพ  

       Ŝ.Ś.ř ผลการทดลองความแมน่ยาํ (Accuracy) ของโมเดลการตรวจจบัใบหนา้

สามารถคาํนวณไดด้งัสมการ 

Accuracy = จาํนวนครัÊ งทีÉตรวจจบัใบหนา้ถูกตอ้ง / จาํนวนครัÊ งทดสอบทัÊงหมด * řŘŘ %   (1)                   

ตารางทีÉ Ś  ตารางผลการทดสอบความแม่นยาํ 

ระยะการตรวจจับ

ใบหน้า  

จาํนวนเป้าหมายใบหน้า 

ในการตรวจจับแต่ละครัÊง 

จาํนวนภาพใบหน้า

ต้นแบบต่อคน 

ร้อยละ ค่าเฉลีÉย

ความแม่นยํา  

 

0.5 เมตร 

 

1 คน 
4 ภาพ 67.00 

8 ภาพ 87.00 

2 คน 
4 ภาพ 87.00 

8 ภาพ 73.00 

4 คน 
4 ภาพ 74.00 

8 ภาพ 89.00 

1 เมตร 

 

1 คน 
4 ภาพ 75.00 

8 ภาพ 82.00 

2 คน 
4 ภาพ 65.00 

8 ภาพ 75.00 

4 คน 
4 ภาพ 70.00 

8 ภาพ 72.00 

2 เมตร 

1 คน 
4 ภาพ 75.00 

8 ภาพ 67.00 

2 คน 
4 ภาพ 62.00 

8 ภาพ 65.00 

4 คน 
4 ภาพ 67.00 

8 ภาพ 70.00 

*การทดสอบการตรวจจบัใบหนา้จาํนวน ř,ŘŘŘ ครัÊ ง แตล่ะเงืÉอนไข 

การทดสอบทัÊงหมด 18 เงืÉอนไขจาํนวนการทดสอทัÊงหมด 18,000 ครัÊง 

    จากผลการทดสอบพบวา่: 

- การใช้จาํนวนภาพใบหน้าตน้แบบต่อคนมากขึÊน (Š ภาพ) ช่วยเพิÉม

ความแม่นยาํในการตรวจจับใบหน้าได้อย่างชัดเจนในทุกระยะและจํานวน

เป้าหมายใบหนา้ในการตรวจจบัแต่ละครัÊ ง 

- ระยะการตรวจจบัใบหน้าทีÉใกลสุ้ด (Ř.ŝ เมตร) ให้ความแม่นยาํสูง

กวา่ระยะการตรวจจบัทีÉไกลขึÊน (ř เมตร และ Ś เมตร) 

จาํนวนเป้าหมายใบหน้าในการตรวจจบัแต่ละครัÊ งนอ้ย (ř คน) มี

ความแม่นยาํสูงกวา่จาํนวนเป้าหมายใบหนา้ในการตรวจจบัแต่ละครัÊ งทีÉมากขึÊน 

(Ś คน และ Ŝ คน) 

Ŝ.Ś.ś ผลการใชเ้มตริกซ์ประสิทธิภาพ (Performance Metrics) 

การวดัประสิทธิภาพของโมเดลการตรวจจบัใบหนา้มีการคาํนวนจาก Confusion 

Matrix ทีÉแสดงในตารางทีÉ ś ไดแ้ก่  
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 ตารางทีÉ ś Confusion Matrix   

Predicted condition  
Actual condition 

Positive Negative 

Actual positive True positive (TP) False negative (FN) 

Actual negative False positive (FP) True negative (TN)  

คา่ Precision   =  สดัส่วนของตวัอยา่งทีÉตรวจจบัไดถู้กตอ้งต่อจาํนวน

ตวัอยา่งทีÉโมเดลตรวจจบัได ้ดงัสมาการทีÉ (1) 

คา่ Recall    =  สดัส่วนของตวัอยา่งทีÉตรวจจบัไดถู้กตอ้งต่อจาํนวน

ตวัอยา่งทีÉมีอยูท่ ัÊงหมด ดงัสมาการทีÉ (2) 

คา่ F1-Score  = เป็นคา่ Harmonic Mean ระหวา่งคา่ความถกูตอ้ง 

(Precision) และคา่ความครอบคลุม (Recall) ดงัสมาการทีÉ (3) 

สูตรการคาํนวณเมตริกซ์ประสิทธิภาพ 

Precision = (True Positives) / (True Positives + False Positives)         (1) 

Recall = (True Positives) / (True Positives + False Negatives)            (2) 

F1 Score = 2 * (Precision * Recall) / (Precision + Recall)               (3)  

ตารางทีÉ Ŝ  ตารางผลการใชเ้มตริกซป์ระสิทธิภาพ  

ระยะการ

ตรวจจบั

ใบหน้า  

จาํนวนเป้าหมาย

ใบหน้า ในการ

ตรวจจบัแต่ละ

ครัÊง 

จาํนวนภาพใบหน้า

ต้นแบบต่อคน 

ค่า  

F1-Score 

ค่า 

Precision 

ค่า 

Recall 

0.5 เมตร 

 

1 คน 
4 ภาพ 0.64 0.47 1 

8 ภาพ 0.8 0.67 1 

2 คน 
4 ภาพ 0.53 0.67 0.59 

8 ภาพ 0.52 0.532 0.67 

4 คน 
4 ภาพ 0.518 0.536 0.5 

8 ภาพ 0.723 0.692 0.75 

1 เมตร 

 

1 คน 
4 ภาพ 0.631 0.55 0.75 

8 ภาพ 0.75 0.62 0.92 

2 คน 
4 ภาพ 0.55 0.45 0.7 

8 ภาพ 0.65 0.55 0.8 

4 คน 
4 ภาพ 0.589 0.5 0.75 

8 ภาพ 0.589 0.52 0.68 

2 เมตร 

 

1 คน 
4 ภาพ 0.64 0.55 0.68 

8 ภาพ 0.64 0.47 0.77 

2 คน 
4 ภาพ 0.49 0.42 0.58 

8 ภาพ 0.53 0.45 0.65 

4 คน 
4 ภาพ 0.47 0.65 0.55 

8 ภาพ 0.59 0.5 0.72 

*การทดสอบการตรวจจบัใบหนา้จาํนวน ř,ŘŘŘ ครัÊ ง แตล่ะเงืÉอนไข 

การทดสอบทัÊงหมด 18 เงืÉอนไขจาํนวนการทดสอทัÊงหมด 18,000 ครัÊง 

จากผลการทดสอบพบวา่: 

- ค่า F1-Score, Precision, และ Recall สูงสุด ทีÉ เงืÉอนไขการทดลอง

ระยะการตรวจจบัใบหนา้ 0.5 เมตร จาํนวนเป้าหมายใบหนา้ในการตรวจจบัแต่

ละครัÊ ง 4 คน และจาํนวนภาพใบหนา้ตน้แบบต่อคน 8 ภาพ ซึÉงมีคา่ F1-Score อยู่

ทีÉ 0.723, Precision 0.692, และ Recall 0.75 

- ค่า F1-Score, Precision, และ Recall ตํÉ าสุดทีÉ เงืÉอนไขการทดลอง

ระยะการตรวจจบัใบหนา้ 2 เมตร จาํนวนเป้าหมายใบหนา้ในการตรวจจบัแตล่ะ

ครัÊ ง 4 คน และจาํนวนภาพใบหนา้ตน้แบบต่อคน 4 ภาพ ซึÉงมีค่า F1-Score อยูที่É 

0.47, Precision 0.53, และ Recall 0.72 

- จาํนวนภาพใบหน้าต้นแบบต่อคนมากขึÊ นช่วยเพิÉมค่าเมตริกซ์

ประสิทธิภาพทัÊงหมดไดอ้ยา่งชดัเจน 

- ระยะการตรวจจบัใบหนา้ทีÉใกลสุ้ด (0.5 เมตร) ใหค้า่เมตริกซ์

ประสิทธิภาพสูงกวา่ระยะการตรวจจบัทีÉระยะไกลขึÊน (1 เมตร และ 2 เมตร) 

- จาํนวนเป้าหมายใบหนา้ในการตรวจจบัแตล่ะครัÊ งนอ้ย (1 คน) มีคา่

เมตริกซป์ระสิทธิภาพสูงกวา่จาํนวนเป้าหมายใบหนา้ในการตรวจจบัแต่ละครัÊ ง

มากขึÊน (2 คน และ 4 คน) 

   Ŝ.Ś.Ś ผลการทดสอบความเร็วในการประมวลผล (Processing Speed) 

ตารางทีÉ Ŝ  ตารางผลการทดสอบความเร็วในการประมวลผล 

ระยะการ

ตรวจจบั

ใบหน้า  

จาํนวนเป้าหมายใบหน้า ใน

การตรวจจบัแต่ละครัÊง ในการ

ตรวจจบัแต่ละครัÊง 

จาํนวนภาพ

ใบหน้าต้นแบบ

ต่อคน 

ค่าเฉลีÉยเวลาทีÉใช้ในการ

ตรวจจบัใบหน้าแต่ละ

ครัÊง(วนิาท)ี 

0.5 เมตร 

 

1 คน 
4 ภาพ 0.16 วินาที 

8 ภาพ 0.15 วินาที 

2 คน 
4 ภาพ 0.19 วินาที 

8 ภาพ 0.17 วินาที 

4 คน 
4 ภาพ 0.17 วินาที 

8 ภาพ 0.23 วินาที 

1 เมตร 

1 คน 
4 ภาพ 0.16 วินาที 

8 ภาพ 0.18 วินาที 

2 คน 
4 ภาพ 0.17 วินาที 

8 ภาพ 0.16 วินาที 

4 คน 
4 ภาพ 0.18 วินาที 

8 ภาพ 0.24 วินาที 

2 เมตร 

 

1 คน 
4 ภาพ 0.19 วินาที 

8 ภาพ 0.17 วินาที 

2 คน 4 ภาพ 0.16 วินาที 

 
8 ภาพ 0.2 วนิาที 

4 คน 
4 ภาพ 0.16 วินาที 

8 ภาพ 0.18 วินาที 

*การทดสอบการตรวจจบัใบหนา้จาํนวน ř,ŘŘŘ ครัÊ ง แตล่ะเงืÉอนไข 

การทดสอบทัÊงหมด 18 เงืÉอนไขจาํนวนการทดสอทัÊงหมด 18,000 ครัÊง 

   จากผลการทดสอบพบวา่: 

- จาํนวนภาพใบหนา้ตน้จาํนวนภาพใบหนา้ตน้แบบตอ่คนแบบ

ต่อคนมากขึÊน (Š ภาพ) ทาํใหเ้พิÉมเวลาในการประมวลผลเพยีงเล็กนอ้ยในทุก

ระยะและจาํนวนเป้าหมายใบหนา้ในการตรวจจบัแตล่ะครัÊง 
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- ระยะการตรวจจบัใบหนา้ทีÉใกลสุ้ด (Ř.ŝ เมตร) และจาํนวน

เป้าหมายใบหนา้ในการตรวจจบัแตล่ะครัÊ งนอ้ย (ř คน) ใหผ้ลลพัธ์ในการ

ประมวลผลทีÉรวดเร็วสุดซึÉงใชเ้วลาเพียง Ř.řŝ วินาที เมืÉอใช้จาํนวนภาพใบหนา้

ตน้แบบต่อคน Š ภาพ 

- ระยะการตรวจจบัใบหนา้ทีÉไกลสุด (Ś เมตร) และจาํนวน

เป้าหมายใบหนา้ในการตรวจจบัแตล่ะครัÊ งมาก (Ŝ คน) ใหผ้ลลพัธ์ในการ

ประมวลผลชา้ทีÉสุด ซึÉงใชเ้วลาสูงสุดถึง Ř.ŚŜ วินาที เมืÉอใชจ้าํนวนภาพใบหนา้

ตน้แบบต่อคน Š ภาพ 

Ŝ.ś ผลการพฒันาระบบ  

Ŝ.ś.ř ผลทีÉไดจ้ากการพฒันาระบบมีดงันีÊ  
 

 

 

 

 

 
รูปทีÉ 6 หนา้จอการลงชืÉอเขา้ร่วมกิจกรรมดว้ยการตรวจจบัใบหนา้ 

รูปทีÉ 7 หน้าจอประชาสมัพนัธ์กิจกรรม 

 

 
รูปทีÉ 8 หน้าจอการสมคัรเขา้ร่วมกิจกรรม 

 

 
รูปทีÉ 9 หน้าจอสรุปสถิติการเขา้ร่วมกิจกรรม 

 

 
รูปทีÉ 10 หนา้จอการจดัการขอ้มูลกิจกรรม 

 ŝ. อภิปรายผลการทดลอง  

จากตารางทีÉ 2 สามารถสรุปได้ว่าระบบช่วยอาํนวยความสะดวกในการ

ยืนยนัตวัตนของผูเ้ขา้ร่วมกิจกรรมมีความแม่นยาํเฉลีÉยร้อยละ 70   อีกทัÊงช่วย

ลดการใชท้รัพยากรกระดาษและจาํนวนเจา้หนา้ทีÉดูแลลงทะเบียน 

จากตารางทีÉ  4 การใช้ระบบลงชืÉอเข้าร่วมกิจกรรมด้วยการตรวจจับ

ใบหน้ามีประสิทธิภาพในการตรวจจบัใบหน้าใช้เวลาเฉลีÉยในการตรวจจับ

ใบหนา้ 0.17 วินาทีต่อการตรวจจับภาพใบหนา้แต่ละครัÊ ง ซึÉ งทาํให้ลดเวลาใน

การลงทะเบียนเขา้ร่วมกิจกรรม  

จากตารางทีÉ ś ผลการทดสอบพบว่า การใชจ้าํนวนภาพใบหน้าตน้แบบ

ต่อคนทีÉมากขึÊน (8 ภาพ) ช่วยเพิÉมความแม่นยาํและประสิทธิภาพเมตริกซ์ในการ

ตรวจจบัใบหน้าไดใ้นทุกระยะและจาํนวนเป้าหมายใบหนา้ในการตรวจจบัแต่

ละครัÊ ง ซึÉ งสอดคลอ้งกบังานวิจยั F. Gunawan, C.-L. Hwang, and Z.-E. Cheng 

.(2023) [13]  ระยะการตรวจจับใบหน้าทีÉ ใกล้ทีÉ สุด (0.5 เมตร) ให้ผลความ

แม่นยาํสูงกว่าระยะการตรวจจับระยะไกลขึÊ น (1 เมตร และ 2 เมตร) ซึÉ ง

สอดคลอ้งกบังานวจิยั  F. Ozdamli, A. Aljarrah, D. Karagozlu, and M. Ababneh. 

(2022). [14]  จาํนวนเป้าหมายในการตรวจจบัใบหนา้แต่ละครัÊ งจาํนวนใบหนา้

นอ้ย (1 คน) มีความแม่นยาํสูงกว่าจาํนวนเป้าหมายในการตรวจจบัใบหน้าแต่

ละครัÊ งจาํนวนใบหนา้ทีÉมากขึÊน (2 คน และ 4 คน) อยา่งชดัเจนซึÉงสอดคลอ้งกบั

งานวิจยั   D. Shi and H. Tang. (2022) [15]    

งานวิจัยสามารถนาํใชป้ระโยชน์เพืÉอเป็นแนวทางในการใช้เทคโนโลยี

การตรวจจบัใบหนา้กบัการจดักรรมกิจกรรมในอนาคต 

ขอ้จาํกดังานวิจยัคือมีการทดสอบภาพแวดล้อมพืÊนทีÉร่มภายในอาคาร

เท่านัÊนทาํให้ผลการทดลองอาจไม่สามารถนําไปใช้กับสภาพแวดล้อม

ภายนอกอาคารหรือพืÊนทีÉทีÉมีแสงธรรมชาติได ้และมีการทดสอบมุมกลอ้ง

เวบ็แคมเพียงมุมเดียวและความละเอียดของขนาดภาพวดิีโอทีÉใชใ้นการทดสอบ

เพียงขนาดเดียวซึÉงส่งผลต่อความแม่นยาํของระบบ อีกทัÊงผูใ้ชง้านตอ้งให้

ความยิมยอมในการจดัเก็บรูปภาพใบหนา้ตน้แบบอยา่งนอ้ย 4 ภาพซึÉงการ

ไดรั้บความยินยอมเป็นสิÉงสาํคญัในการรักษาความเป็นส่วนตวัและขอ้มูล
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