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บทคัดย่อ 

งานวิจัยน้ีมีวตัถุประสงค์เพ่ือพัฒนาระบบแนะน าการเลือกหลักสูตร
ระดับปริญญาตรีส าหรับนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์  ณ 
มหาวิทยาลยัเทคโนโลยีราชมงคลกรุงเทพ เน่ืองจากนักศึกษาชั้นปีท่ี 1 ยงัขาด
แนวทางในการตัดสินใจเลือกระหว่างหลักสูตรวิทยาการคอมพิวเตอร์และ
เทคโนโลยีสารสนเทศให้สอดคล้องกับเป้าหมายทางอาชีพ ระบบน้ีจึงถูก
พัฒนาขึ้ นโดยใช้เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น (Multilayer 
Perceptron: MLP)  เพ่ือวิเคราะห์และให้ค าแนะน า 

ระบบดังกล่าวพัฒนาด้วยภาษาไพธอนและจาวาสคริปต์  โดยใช ้
MongoDB ในการจดัการฐานขอ้มูล  ชุดข้อมูลท่ีใช้ในการสร้างแบบจ าลอง
ประกอบด้วยข้อมูลของนักศึกษาท่ีส าเร็จการศึกษาตั้ งแต่ปี พ.ศ. 2555 ถึง 
2563 ซ่ึงประกอบด้วยขอ้มูลนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์จ านวน 
1,716 รายการ และสาขาวิชาเทคโนโลยีสารสนเทศจ านวน 505 รายการ โดยมี
ตวัแปรท่ีใช้ในการวิเคราะห์ ได้แก่ เพศ, วุฒิการศึกษาก่อนเขา้ศึกษา และผล
การเรียนใน 3 วิชาพ้ืนฐานวิชาชีพ   

ผลการทดสอบพบว่าแบบจ าลองท่ีมีประสิทธิภาพสูงสุดคือ MLP1 ซ่ึงมี
โครงสร้างแบบ 1 ชั้นซ่อน, 16 โหนด, ค่า Regularization ท่ี 0.01 และ Learning 
Rate ท่ี 0.005 โดยให้ค่าความถูกต้อง (Accuracy) สูงสุดท่ี 0.66 ผลการวิจัย
ช้ีให้เห็นว่าโครงสร้างแบบจ าลองท่ีไม่ซับซ้อนสามารถให้ผลลพัธ์ท่ีดี และ
ระบบท่ีพัฒนาขึ้ นน้ีสามารถน าไปใช้เป็นเคร่ืองมือเพ่ือช่วยสนับสนุน
นกัศึกษาในการตดัสินใจเลือกหลกัสูตรไดอ้ย่างมีประสิทธิภาพ 

ค ำส ำคัญ: ระบบแนะน า ,การเลือกหลักสูตร ,โครงข่ายประสาทเทียม ,
โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น 

 

 

Abstract 
The goal of this study is to create a method that helps computer 

science students at Rajamangala University of Technology Krungthep 
choose which courses to take. People made this method because first-
year students still do not have enough help figuring out which computer 
science or IT programs will help them reach their job goals. For 
research and suggestions, the system uses the Multilayer Perceptron 
(MLP) artificial neural network method. 

Python and JavaScript were used in the system's development, and 
MongoDB was used for database administration. The modeling dataset 
comprises 1 ,7 1 6  records of computer science students and 5 0 5  records of 
information technology students who graduated during the years P. Prof. 2012 
and 2 0 2 0 . The factors under investigation include academic performance in 
three key professional topics, gender, and pre-entry educational attainment. 

According to the test findings, MLP1 , which had 1 6  nodes, a 1 -layer 
hidden structure, a Regularization value of 0.01 and a Learning Rate of 0.005, 
produced the best results, with a maximum accuracy of 0.66. According to the 
research findings, a straightforward model structure may yield positive 
outcomes, and the system that was created can be a useful tool for assisting 
students in choosing courses. Keywords: Multilayer Perceptron, Artificial 
Neural Network, Course Selection, and Recommendation System 

Keywords:  Guidance system ,Course selection ,Neural network 
Multilayer Perceptron (MLP) 
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1. บทน ำ 

ในยุคท่ีเทคโนโลยีสารสนเทศเป็นพลงัขบัเคลื่อนส าคญัต่อการพฒันา
เศรษฐกิจ ประเทศไทยก าลงัเผชิญกบัความตอ้งการบุคลากรท่ีมีทกัษะดา้นทค
โนโลยีเพ่ิมขึ้นอย่างก้าวกระโดด จากขอ้มูลล่าสุดพบว่า ประเทศไทยมีความ
ตอ้งการก าลงัแรงงานในกลุ่มน้ีมากกว่า 140,000 คน โดยเฉพาะในต าแหน่ง
ส าคัญ เช่น นักวิเคราะห์ ข้อมูล นักพัฒนาปัญญาประดิษฐ์  (AI) และ
ผูเ้ช่ียวชาญด้านความปลอดภัยไซเบอร์ สถานการณ์ดังกล่าวสอดคล้องกับ
แนวโน้มทัว่โลกท่ีคาดการณ์ว่าจะมีความตอ้งการบุคลากรไอทีมากกว่า 2 ลา้น
ต าแหน่ง ภายในปี พ.ศ. 2568 ความตอ้งการท่ีสูงน้ีท าให้สถาบนัการศึกษามี
บทบาทส าคัญอย่างย่ิงในการผลิตบัณฑิตให้มีคุณภาพเพ่ือตอบสนองต่อ
ตลาดแรงงาน พบว่านักศึกษาชั้นปีท่ี 1 ของคณะวิทยาศาสตร์และเทคโนโลยี 
มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคลกรุงเทพ ซ่ึงต้องตัดสินใจเลือกระหว่าง
หลกัสูตรวิทยาการคอมพิวเตอร์และหลักสูตรเทคโนโลยีสารสนเทศ ยงัคง
ขาดแนวทางท่ีชัดเจนในการเลือกเรียนให้สอดคลอ้งกับความถนัดและความ
สนใจของตนเอง ซ่ึงอาจน าไปสู่การเลือกเรียนในสาขาท่ีไม่เหมาะสมและ
ส่งผลต่อประสิทธิภาพการเรียนรู้ในระยะยาว [1] 

จากงานวิจัยพบว่างานวิจัยเชิงพฤติกรรมสามารถระบุปัจจัยท่ีมี
อิทธิพลต่อการตดัสินใจเลือกศึกษาต่อของนักศึกษาได้ แต่ยงัไม่สามารถ
แปรผลสู่การเป็นเคร่ืองมือท่ีให้ค าแนะน าแก่นักศึกษาเป็นรายบุคคลได้
อย่างเป็นรูปธรรม ในขณะเดียวกันการพยากรณ์ข้อมูลด้วยเทคนิค
โครงข่ายประสาทเทียมได้มีประสิทธิภาพในการสร้างแบบจ าลอง
พยากรณ์(Model)ท่ีมีความเท่ียงตรงสูงส าหรับปัญหาท่ีซับซ้อนได ้จาก
สถานการณ์ดังกล่าวจึงปรากฏช่องว่างทางวิชาการท่ีส าคัญ คือการขาด
การประยุกต์ใช้เทคนิคการพยากรณ์ข้อมูลท่ีมีประสิทธิภาพเพ่ือแก้ไข
ปัญหาในภาคการศึกษาโดยตรง โดยเฉพาะการสร้างระบบท่ีสามารถให้
ค าแนะน าเชิงขอ้มูล (Data-Driven Guidance) แก่นกัศึกษาแต่ละคน
ได ้ดว้ยเหตุน้ี งานวิจยัฉบบัน้ีจึงไดรั้บการออกแบบมาเพ่ือพฒันาระบบท่ี
สามารถพยากรณ์และแนะน าหลกัสูตรท่ีเหมาะสมกบันักศึกษา โดยอาศยั
การวิเคราะห์ขอ้มูลผลสัมฤทธ์ิทางการเรียนและความถนดัท่ีผา่นมา ซ่ึงถือ
เป็นการน าเทคโนโลยีท่ีได้รับการยอมรับมาใช้แก้ปัญหา เพ่ือสร้าง
ประโยชน์ท่ีเป็นรูปธรรมทั้งต่อนกัศึกษาและสถาบนัการศึกษา 

งานวิจยัน้ีมีวตัถุประสงค์พฒันาระบบแนะน าการเลือกหลกัสูตรระดับ
ปริญญาตรีด้วยเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้ น (MLP) โดย
ระบบจะวิเคราะห์ข้อมูลคุณลักษณะของนักศึกษาเพ่ือสร้างแบบจ าลอง
พยากรณ์หลักสูตรท่ี เหมาะสมกับศักยภาพของผู ้เรียนเป็นรายบุคคล 
คุณประโยชน์ของระบบท่ีพฒันาขึ้นน้ีไม่เพียงแต่จะสนับสนุนการตดัสินใจ
เชิ งข้อมู ล  (Data-Informed Decision Making) ของนั กศึ กษาในการเลื อก
เส้นทางวิชาการท่ีสอดคล้องกับความถนัดของตนเอง ซ่ึงช่วยลดอัตราการ
เปลี่ยนสาขาวิชาและการพ้นสภาพการเป็นนักศึกษาได้เท่านั้น อีกทั้ งเพ่ิม
ประสิทธิภาพการให้ค าปรึกษาทางวิชาการและเพ่ิมอตัราการส าเร็จการศึกษา 
ในภาพรวม ระบบดงักล่าวจึงมีส่วนส าคญัในการส่งเสริมการผลิตบณัฑิตให้

มีคุณภาพและสอดคลอ้งกับความตอ้งการของภาคอุตสาหกรรม น าไปสู่การ
บรรเทาปัญหาการขาดแคลนบุคลากรและเสริมสร้างขีดความสามารถในการ
แข่งขนัของประเทศต่อไป 
 

2. ทฤษฎีและงำนวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

2.1 โครงข่ำยประสำทเทียม  
โครงข่ายประสาทเทียมเป็นโมเดลทางคณิตศาสตร์ท่ีเลียนแบบการ

ท างานของสมองมนุษย ์ประกอบดว้ย 3 ชั้นหลกั 
-  Input Layer ท าหน้าท่ีรับขอ้มูล โดยจ านวนโหนดขึ้นอยู่กบัจ านวนตวั
แปรท่ีใช ้ 
- Hidden Layer อยู่ระหว่างชั้นน าเข้าและชั้นผลลัพธ์ ท าหน้าท่ีเรียนรู้

และประมวลผลข้อมูล มีองค์ประกอบส าคัญเช่น Learning Rate, Epoch และ 
Regularization  

- Output Layer ชั้นสุดทา้ยท่ีแสดงผลลพัธ์ตามท่ีตอ้งการ [2] 
2.2 สถำปัตยกรรมโครงข่ำยประสำทเทียม  

2.2.1  โครงข่ายประสาทเทียมแบบชั้นเดียว (Single Layer Perceptron) 
ประกอบดว้ยชั้นน าเขา้และชั้นผลลพัธ์เท่านั้น [3] แสดงดงัรูปท่ี 1 

 
รูปท่ี 1โครงข่ายประสาทเทียมแบบชั้นเดียว [3] 

      
2.2.2  โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น (Multilayer Perceptron) 

ประกอบดว้ยเซลลป์ระสาทหลายชั้นท่ีเช่ือมต่อกนัเพ่ือประมวลผลขอ้มูล [3] 
แสดงดงัรูปท่ี 2 

                          
รูปท่ี 2 โครงข่ายประสาเทียมแบบหลายชั้น [3] 

2.3  ทฤษฎีพฤติกรรม 
การท าความเขา้ใจปัจจยัท่ีมีอิทธิพลต่อการตดัสินใจเลือกหลกัสูตรของ

นกัศึกษาเป็นส่ิงส าคญั งานวิจยัน้ีไดน้ าทฤษฎีพฤติกรรมมาเป็นกรอบแนวคิด
ในการวิเคราะห์และคดัเลือกตวัแปรท่ีเก่ียวขอ้ง  
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2.3.1 ทฤษฎีพฤติกรรมตามแผน (Theory of Planned Behavior: TPB) 
[4] ทฤษฎีน้ีระบุว่าเจตนาในการกระท าของบุคคลได้รับอิทธิพลจากสาม
องคป์ระกอบหลกั  

- ทัศนคติ (Attitude) ความคิดและความรู้สึกของบุคคลต่อการกระท า  
นั้น  ๆ 

- บรรทัดฐานอัตวิสัย (Subjective Norm) การรับรู้แรงกดดันทางสังคม
จากบุคคลส าคญั เช่น ครอบครัวหรือเพ่ือน  

- การควบคุมพฤติกรรมท่ีรับรู้ (Perceived Behavioral Control) ความเช่ือ
ของบุคคลว่าตนมีความสามารถในการควบคุมและด าเนินการตามพฤติกรรม
นั้นได ้ 

ในบริบทของการเลือกหลกัสูตร ทฤษฎี TPB ช่วยอธิบายว่าทศันคติของ
นักศึกษาต่อหลักสูตร, อิทธิพลจากสังคม และการรับรู้ความสามารถของ
ตนเอง ซ่ึงส่งผลต่อการตดัสินใจเลือกเรียน  

2.3.2 ทฤษฎีค่าคาดหวัง (Expectancy-Value Theory: EVT) [5] ทฤษฎี 
EVT อธิบายว่าบุคคลเลือกท ากิจกรรมใดกิจกรรมหน่ึงโดยพิจารณาจาก  

-  ค่าคาดหวงั (Expectancy) คือความเช่ือว่าตนจะท าส่ิงนั้นส าเร็จและ
คุณค่าท่ีไดรั้บ (Value) คือความส าคญัและประโยชน์ท่ีคาดว่าจะไดรั้บ ดงันั้น
ทฤษฎีน้ีจึงช่วยให้เขา้ใจว่าเหตุใดนักศึกษาจึงเลือกหลักสูตรท่ีตนเช่ือว่าจะ
ประสบความส าเร็จและไดรั้บประโยชน์ในอนาคต  

2.3.3 ทฤษฎีแรงจูงใจภายใน (Self-Determination Theory: SDT) [6] 
ทฤษฎี SDT เนน้ไปท่ี  

- แรงจูงใจภายใน (Intrinsic Motivation) ซ่ึงเกิดจากความพึงพอใจในตัว
กิจกรรมเอง เช่น ความสนุกหรือความสนใจ และ แรงจูงใจภายนอก (Extrinsic 
Motivation) ซ่ึงเกิดจากส่ิงเร้าภายนอก เช่น รางวลัหรือแรงกดดันทางสังคม 
การน าทฤษฎีน้ีมาใชใ้นการศึกษาช่วยให้เห็นว่าปัจจยัทั้งภายในและภายนอก
มีบทบาทส าคญัต่อการตดัสินใจเลือกหลกัสูตรของนักศึกษาอย่างไร  

2.3.4 ทฤษฎีความรู้ความเข้าใจทางสังคม (Social Cognitive Theory: 
SCT) [7] ทฤษฎี SCT อธิบายว่าพฤติกรรมของบุคคลได้รับอิทธิพลจากการ
สังเกต, การเลียนแบบ และการเสริมแรงจากสภาพแวดล้อม แนวคิดหลักท่ี
เก่ียวขอ้งคือ  

- ความเช่ือในความสามารถของตนเอง (Self-Efficacy) ซ่ึงหมายถึงความ
เช่ือว่าตนเองสามารถด าเนินการบางอย่างให้ส าเร็จได้ ทฤษฎีน้ี จึงเป็น
ประโยชน์ในการวิเคราะห์ว่าการรับรู้ของนกัศึกษาจากประสบการณ์ของรุ่นพ่ี 
หรือค าแนะน าจากอาจารยแ์ละเพ่ือนมีผลต่อการเลือกหลกัสูตรอย่างไร 

2.4 งำนวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
2.4.1  ธ. ชูมณี และ ค. ปิติฤกษ์(2563) ศึกษาการพยากรณ์ความตอ้งการ

สินค้าในโรงงานขนมโดยใช้เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม โดยใช้ข้อมูล
ยอดขายระหว่างปี 2557-2562 จ านวน 60 ขอ้มูลส าหรับสร้างแบบจ าลอง และ
ขอ้มูลยอดขายปี 2562 จ านวน 12 ขอ้มูลส าหรับทดสอบประสิทธิภาพ ผลการ
ทดสอบพบว่า อตัราเร็วในการเรียนรู้ท่ี 0.01 ให้ผลการพยากรณ์ท่ีแม่นย  า โดย

มีค่าเฉลี่ยของความผิดพลาดสัมบูรณ์ท่ี 2.82% ซ่ึงสูงกว่าวิธีการคาดเดาจาก
ความช านาญของเจา้หน้าท่ีในบริษทั [8] 

2.4.2   ศรีสันติสุข ส., บัวศรี ม., วานอง เ., และ P. Sengonkeo.(2562) 
ศึ ก ษ าปั จจั ย ท่ี มี ผ ล ต่ อ ก ารตั ด สิ น ใจศึ ก ษ าต่ อ ข อ งนั ก ศึ ก ษ า
มหาวิทยาลยัขอนแก่น โดยใชแ้บบสอบถามออนไลน์กบันักเรียนมธัยมศึกษา
ปี ท่ี  6 ท่ีสนใจศึกษาต่อ พบว่าปัจจัยท่ีมีผลมากท่ี สุดคือลักษณะของ
สถาบันการศึกษา เช่น ช่ือเสียงและความน่าเช่ือถือ, คุณภาพของหลกัสูตร, 
และการสนับสนุนจากครอบครัวและสังคม ซ่ึงสามารถน าไปปรับกลยุทธ์
ประชาสัมพนัธ์และพฒันาหลกัสูตรเพ่ือดึงดูดนกัศึกษาในอนาคต [9] 

2.4.3   รักษ์ศิริ ช., พาอ่ิม ก., และ จันทวงษ์ เ.ทวงษ์.(2565) ศึกษาการ
พฒันาโครงข่ายประสาทเทียมในการท านายการเคลื่อนท่ีของจรวดประดิษฐ์ 
โดยใช้การเรียนรู้แบบแพร่ค่ายอ้นกลับและปรับจ านวนโหนดในชั้นซ่อน
ตั้งแต่ 5 ถึง 50 โหนด ผลการทดลองแสดงว่าเมื่อใช้ 25 โหนดในชั้นซ่อน จะ
ให้ผลลัพธ์ท่ีดีท่ีสุด (MSE ต ่าสุด) และช่วยให้การท านายการเคลื่อนท่ีของ
จรวดมีประสิทธิภาพสูงสุด [10] 

2.4.4   ศ. เกตุรักษา และ ป. กุลลิ้มรัตน์ชัย. (2567)  การประยุกต์ใช้
โครงข่ายประสาทเทียมและระบบอนุมานฟัซซ่ีโครงข่ายปรับตวัได้ ใน
ระบบไฟฟ้าก าลัง. วารสารวิชาการมหาวิทยาลัยอีสเทิร์นเอเชีย ฉบับ
วิทยาศาสตร์และเทคโนโลยี ท าการประยุกต์ใช้ โครงข่ายประสาทเทียม 
(Artificial Neural Networks) และ ระบบอนุมานฟัซซ่ีโครงข่ายปรับตัว
ได้ (Adaptive Neuro-Fuzzy Inference Systems) เพ่ือเพ่ิมประสิทธิภาพ
และทดสอบความเท่ียงตรงของระบบไฟฟ้าก าลังในด้านต่างๆ โดยได้
น าเสนอ 4 ตัวอย่างการประยุกต์ใช้ท่ีส าคัญ ได้แก่  1) การประเมิน
เสถียรภาพชัว่ครู่ ซ่ึงสามารถพยากรณ์เวลาตดักระแสวิกฤติไดด้ว้ยค่าราก
ท่ีสองของความคลาดเคลื่อนเฉลี่ยก าลังสอง (RMSE) เท่ากับ 0.041 2) 
การค านวณดชันีความน่าเช่ือถือของระบบการผลิตไฟฟ้าท่ีมีค่าเปอร์เซ็นต์
ผิดพลาดเฉลี่ยสัมบูรณ์ (MAPE) 3.5219% และ 4.0133% 3) การประเมิน
คุณภาพระบบไฟฟ้ าก าลัง  โดยใช้ดัช นี  SARFI70, SARFI90 และ 
SARFI110 ซ่ึงได้ค่า RMSE ท่ีมีความแม่นย  าสูง และ 4) การพยากรณ์
โหลดระยะกลางล่วงหน้าหน่ึงเดือนโดยมีค่า MAPE เท่ากับ 1.1527% 
ส าหรับโครงข่ายประสาทเทียม และ 3.8739% ส าหรับระบบอนุมานฟัซซ่ี
โครงข่ายปรับตัวได้ ซ่ึงผลลัพธ์จากการวิจัยทั้ งหมดแสดงให้ เห็นว่า
เคร่ืองมือทั้งสองมีประสิทธิภาพและความแม่นย  าสูง สามารถน าไปเป็น
แนวทางในการพฒันาและต่อยอดในเชิงพาณิชยไ์ดต้่อไป[11] 

3. วิธีกำรด ำเนินงำนวิจัย 
3.1 วัตถุประสงค์ของงำนวิจัย 

 เพ่ือพัฒนาระบบแนะน าการเลือกหลักสูตรระดับปริญญาตรี
สาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์ด้วยเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมและ
ทดสอบประสิทธิภาพเพ่ือให้ไดผ้ลลพัธ์การพยากรณ์ท่ีมีความแม่นย  า 
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3.2  ขอบเขตของงำนวิจัย 
การเก็บรวบรวมขอ้มูลชุดขอ้มูลท่ีใช้ส าหรับสร้างโมเดลพยากรณ์การ

เลือกศึกษาหลกัสูตรระดับปริญญาตรีสาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์ด้วย
เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมโดยใช้ขอ้มูลของนักศึกษาท่ีส าเร็จการศึกษา
ประกอบดว้ย  

1) ขอ้มูลประวติันกัศึกษาเพศ (ชายและหญิง)  
2) วุฒิการศึกษาก่อนเข้าศึกษาต่อในระดับปริญญาตรี (ม.6, ปวช. และ 

อ่ืนๆ)  
3) ผลการของเรียนของนักศึกษาในภาคเรียนท่ี 1 และภาคเรียนท่ี 2 ของ

ชั้นปีการศึกษาท่ี 1 ตั้งแต่ปีการศึกษาท่ี 2555 ถึง 2563 ประกอบดว้ย 3 วิชาชีพ
หลัก (รายวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์และเทคโนโลยีสารสนเทศเบ้ืองต้น 
รายวิชาหลกัการเขียนโปรแกรมคอมพิวเตอร์และรายวิชาระเบียบวิธีการเขียน
โปรแกรม)  

4) หลักสูตรสาขาวิชาของนักศึกษา (หลักสูตรสาขาวิชาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์หรือหลกัสูตรสาขาวิชาเทคโนโลยีสารสนเทศ) 

3.3 ขอบเขตเทคโนโลยี/อุปกรณ์ที่ใช้กำรพัฒนำระบบ 
3.3.1  พฒันาโปรแกรมประยกุต์บนเวบ็ดว้ย Script 
3.3.2 สร้างโมเดลพยากรณ์การเลือกศึกษาหลกัสูตรระดบัปริญญาตรีสาขาวิชา
วิทยาการคอมพิวเตอร์ดว้ยเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมดว้ย Python 
3.3 3 จดัการฐานขอ้มูลดว้ย MongoDB ส าหรับจดัเก็บขอ้มูล 
3.3.4 การจัดการเซิร์ฟเวอร์ ใช้ Node.js เป็นตัวกลางในการส่ือสารระหว่าง
ฐานขอ้มูลและโมเดลพยากรณ์บนโปรแกรมประยกุต์บนเวบ็ 
3.3.5 การเตรียมขอ้มูล ใชโ้ปรแกรม Weka ในการจดัการและแปลงไฟล์ขอ้มูล
ให้อยู่ในรูปแบบไฟล์ เออาร์เอฟเอฟ (.arff) เพ่ือให้ง่ายต่อการสร้างโมเดล
พยากรณ์ 
ภาพรวมของสถาปัตยกรรมการท างานของระบบท่ีพฒันาแสดงดงัรูปท่ี 3 

 
รูปท่ี 3 สถาปัตยกรรมการท างานของระบบ 

3.4 วิเครำะห์และออกแบบระบบ 
ระบบพยากรณ์การเลือกศึกษาหลักสูตรระดับปริญญาตรีสาขาวิชา

วิทยาการคอมพิวเตอร์น้ี ได้รับการออกแบบให้มีผูใ้ช้งานหลกั 2 กลุ่ม ได้แก่ 
ผูใ้ชง้านระบบ (User) และผูดู้แลระบบ (Admin) ดงัรูปท่ี 4  
3.4.1 บทบาทของผูใ้ชง้านระบบ (User) สามารถเขา้ถึงฟังก์ชนัหลกัของระบบ
เพ่ือรับค าแนะน าในการเลือกหลกัสูตร 

-  ตรวจสอบสิทธิเขา้ใชง้าน กระบวนการยืนยนัตวัตนเพ่ือเขา้สู่ระบบ 

- พยากรณ์หลกัสูตร ผูใ้ช้งานสามารถดูขอ้มูลส่วนตวัและผลการเรียน 
จากนั้ นระบบจะแสดงผลการพยากรณ์หลักสูตรท่ี เหมาะสม ซ่ึงได้แก่
หลกัสูตรวิทยาการคอมพิวเตอร์หรือหลกัสูตรเทคโนโลยีสารสนเทศ 
3.4.2  บทบาทของผู ้ดูแลระบบ (Admin) มีหน้าท่ีหลักในการจัดการและ
บ ารุงรักษาระบบเพ่ือให้สามารถท างานไดอ้ย่างมีประสิทธิภาพ 

- ตรวจสอบสิทธิเข้าใช้งาน กระบวนการยืนยนัตัวตนส าหรับผู ้ดูแล
ระบบ 

- จัดการข้อมูลผูใ้ช้งาน สามารถจัดการและดูรายละเอียดข้อมูลของ
ผูใ้ชง้านในระบบได ้

- สร้างโมเดลพยากรณ์ มีอ านาจในการสร้างโมเดลใหม่เพ่ือใช้ในการ
พยากรณ์การเลือกหลกัสูตร 

- น าเข้าไฟล์ สามารถน าเข้าไฟล์ข้อมูลในรูปแบบ .arff เพ่ือใช้สร้าง
โมเดล และไฟล ์.csv ส าหรับใชเ้ป็นชุดขอ้มูลในการพยากรณ์ 

- จดัการขอ้มูลโมเดลสามารถจดัการ ปรับปรุงโมเดลพยากรณ์ท่ีใช้ใน
ระบบได ้

 
รูปท่ี 4  Use Case Diagram 

3.5 ตัวแปรที่ใช้ในกำรศึกษำ 
3.5.1   Independent Variables 

-  เพศ เป็นตัวแปรเชิงประชากรศาสตร์ (ชาย, หญิง) ท่ีอาจสะท้อนถึง
แบบแผนหรือความโน้มเอียงในการเลือกหลกัสูตรท่ีแตกต่างกนั 

- วุฒิการศึกษาก่อนเข้าศึกษา คือพ้ืนฐานการศึกษาเดิมของนักศึกษา 
(เช่น ม.6, ปวช., หรือเทียบเท่า) ซ่ึงเป็นตัวแปรท่ีแสดงถึงทักษะและความรู้
พ้ืนฐานท่ีนักศึกษามีมาก่อน ซ่ึงอาจส่งผลต่อความถนัดในหลกัสูตรท่ีแตกต่าง
กนั 

- ผลการเรียน 3 วิชาชีพหลกั คือ ผลสัมฤทธ์ิทางการเรียนในรายวิชาแกน
ของสาขา ได้แก่ รายวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์และเทคโนโลยีสารสนเทศ
เบ้ืองตน้, หลกัการเขียนโปรแกรมคอมพิวเตอร์, และรายวิชาระเบียบวิธีการ
เขียนโปรแกรม ตวัแปรน้ีใช้ในการประเมินศกัยภาพและความถนัดเบ้ืองตน้
ของนกัศึกษาต่อเน้ือหาในแต่ละหลกัสูตร  
 3.5.2  Dependent Variable 
  -  หลกัสูตรท่ีนักศึกษาเลือกศึกษา เป็นผลลพัธ์การตดัสินใจของ
นักศึกษา ซ่ึงมี 2 ประเภท คือ หลกัสูตรสาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์ หรือ 
หลกัสูตรสาขาวิชาเทคโนโลยีสารสนเทศ 
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3.6 ประชำกรและกลุ่มตัวอย่ำง 
3.6.1  กลุ่มประชากรนักศึกษาของมหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคล

กรุงเทพ คณะวิทยาศาสตร์และเทคโนโลยี สาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์ 
3.6.2 กลุ่มตวัอยา่งนักศึกษาระดบัปริญญาตรีท่ีตอ้งเลือกสาขาวิชาเรียน

ในปีการศึกษาท่ี 1 ท่ีเขา้ศึกษาในปีการศึกษาปัจจุบันและต้องการใช้ระบบ
พยากรณ์ 

3.7 กำรรวบรวมและเตรียมข้อมูล 
3.7.1  ขอ้มูลท่ีรวบรวมมาประกอบดว้ย 

- ข้อมูลนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์ : ประวัตินักศึกษา 
1,716 รายการ และประวติัผลการเรียน 19,512 รายการ  

- ขอ้มูลนักศึกษาสาขาวิชาเทคโนโลยีสารสนเทศ: ประวติันักศึกษา 505 
รายการ และประวติัผลการเรียน 8,668 รายการ  

3.7.2 คุณลักษณะของข้อมูลท่ีถูกคัดเลือกและน ามาใช้ในการสร้าง
โมเดล 

- ข้อมูลพ้ืนฐานของนักศึกษา เพศ (ชายและหญิง) และวุฒิการศึกษา
ก่อนเขา้ศึกษา (ม.6, ปวช., กศน. หรือเทียบเท่า)  

- ผลการเรียน 3 วิชาชีพหลกั คะแนนในรายวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์
และเทคโนโลยีสารสนเทศเบ้ืองต้น, หลักการเขียนโปรแกรมคอมพิวเตอร์ 
และระเบียบวิธีการเขียนโปรแกรม  

- ข้อมูลผลลัพธ์ หลักสูตรท่ีนักศึกษาจบการศึกษา ซ่ึงคือสาขาวิชา
วิทยาการคอมพิวเตอร์หรือสาขาวิชาเทคโนโลยีสารสนเทศ  

ตารางท่ี 1 คุณลกัษณะของขอ้มูลท่ีถูกคดัเลือก 
ตัวแปร ค ำอธิบำย เหตุผลในกำรคัดเลือก 

เพศ ตวัแปรเชิง
ประชากรศาสตร์ท่ีระบุเพศ
ของนกัศึกษา  

เพื่อส ารวจแบบแผน (Pattern) ในการ
เลือกหลกัสูตรท่ีอาจมีความแตกต่างกนั
ระหว่างเพศ ซ่ึงอาจไดรั้บอิทธิพลจาก
บรรทดัฐานทางสังคม (Subjective 
Norm) หรือความสนใจท่ีแตกต่างกนั 
สอดคลอ้งกบัองคป์ระกอบในทฤษฎี
พฤติกรรมตามแผน (TPB)  

วุฒิ
กำรศึกษำ
ก่อนเข้ำ
ศึกษำ 

พื้นฐานการศึกษาของ
ผูเ้รียนก่อนเขา้สู่
ระดบัอุดมศึกษา เช่น สาย
สามญั (ม.6) หรือสาย
อาชีวศึกษา (ปวช.)  

วุฒิการศึกษาเดิมสะทอ้นถึงชุดความรู้
และรูปแบบการเรียนรู้พื้นฐานท่ีแตกต่าง
กนั นกัศึกษาจากสายอาชีวศึกษามีทกัษะ
เชิงปฏิบติัเด่น ในขณะท่ีสายสามญัมี
พื้นฐานทางทฤษฎีท่ีดีกว่า ซ่ึงส่งผลต่อ 
กำรรับรู้ควำมสำมำรถของตนเอง (Self-
Efficacy) และ กำรควบคุมพฤติกรรมที่
รับรู้ (Perceived Behavioral Control) 
ในการเรียนวิชาของทั้งสองหลกัสูตร 

ผลกำร
เรียน 3 
วิชำชีพ
หลัก 

ผลสัมฤทธ์ิทางการเรียนใน
รายวิชาพื้นฐานส าคญั 3 
วิชา ไดแ้ก่ วิทยาการ
คอมพิวเตอร์ฯ, หลกัการ
เขียนโปรแกรม, และ
ระเบียบวิธีการเขียน

เป็นตวัช้ีวดัท่ีส าคญัและตรงท่ีสุดในการ
ประเมินความถนดัและความสามารถ
เบ้ืองตน้ของนกัศึกษาในสาขาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์ ผลการเรียนท่ีดีในวิชา
เหล่าน้ีสะทอ้นถึง ค่ำคำดหวัง 
(Expectancy) ท่ีจะประสบความส าเร็จ

ตัวแปร ค ำอธิบำย เหตุผลในกำรคัดเลือก 

โปรแกรม  ในอนาคต และเป็นตวับ่งช้ี ควำมเช่ือใน
ควำมสำมำรถของตนเอง (Self-
Efficacy) ท่ีชดัเจนท่ีสุด 

3.8 กำรพัฒนำโมเดลโดยใช้โครงข่ำยประสำทเทียม 
3.8.1 การเลือกโมเดล โมเดลท่ี เลือกใช้คือ  Multilayer Perceptron 

(MLP) ซ่ึ งเป็นโครงข่ายประสาทเที ยมแบบหลายชั้ น  โดยใช้ไลบรารี 
MLPClassifier จาก Scikit-Learn (sklearn) เหตุผลท่ี เลือกใช้ MLP เน่ืองจาก
สามารถเรียนรู้ความสัมพันธ์ท่ีไม่ซับซ้อนมากได้  รองรับการเรียนรู้แบบ
ปรับตัวผ่านการปรับค่าพารามิเตอร์ ใช้งานง่ายและมีเคร่ืองมือสนับสนุน
ส าหรับการปรับแต่ง 

การตดัสินใจเลือกหลกัสูตรของนักศึกษาเป็นกระบวนการท่ีซับซ้อน 
และความสัมพันธ์ระหว่างปัจจัย เช่น ผลการเรียน, พ้ืนฐานการศึกษา) กับ
ผลลัพธ์  (หลักสูตรท่ีเลือก) ไม่ เป็นความสัมพันธ์แบบเส้นตรง (Linear) 
โครงข่ายประสาทเทียมมีจุดเด่นอย่างย่ิงในการตรวจจับและเรียนรู้รูปแบบ
ความสัมพนัธ์ท่ีซับซ้อนและไม่เป็นเส้นตรง ซ่ึงโมเดลทางสถิติแบบดั้งเดิม
อาจไม่สามารถท าไดดี้เท่า  

สถาปัตยกรรมของ MLP ซ่ึงประกอบดว้ยชั้นซ่อน (Hidden Layers) ช่วย
ส่งเสริมให้โมเดลสามารถสกัดคุณลกัษณะเชิงลึกจากขอ้มูลน าเขา้ได้ ผูวิ้จยั
สามารถทดลองปรับเปลี่ยนพารามิเตอร์ เช่น จ านวนชั้นซ่อน, จ านวนโหนด, 
และอตัราการเรียนรู้ (Learning Rate) เพ่ือหาแบบจ าลองโมเดล าหรับพยากรณ์
ขอ้มูลท่ีมีประสิทธิภาพส าหรับชุดขอ้มูลเฉพาะน้ีได ้

3.8.2 องคป์ระกอบของโมเดล 
- ชั้นน าเขา้ขอ้มูล (Input Layer) ประกอบด้วย 5 นิวรอน ซ่ึงเป็นตวัแทน

ของข้อมูล ได้แก่ เพศ (1 Neurons), วุฒิการศึกษา (1 Neurons), และผลการ
เรียน 3 วิชาชีพหลกั (3 Neurons)  

- ชั้นซ่อนของขอ้มูล (Hidden Layer) มีการทดลองใช้จ านวนชั้นตั้งแต่ 1 
ถึง 3 ชั้น โดยใช้ ReLU Activation Function เพ่ือช่วยให้โมเดลเรียนรู้ข้อมูลท่ี
ซบัซอ้น  

- ชั้นขอ้มูลส่งออก (Output Layer) ท าหน้าท่ีส าคัญในการสรุปผลการ
วิเคราะห์ทั้งหมดจากชั้นซ่อน (Hidden Layers) เพ่ือให้ไดผ้ลลพัธ์การพยากรณ์
สุดท้าย ส าหรับงานวิจัยน้ีซ่ึงเป็นการจ าแนกประเภทแบบทวิภาค (Binary 
Classification) ระหว่างสองหลกัสูตร (วิทยาการคอมพิวเตอร์ หรือ เทคโนโลยี
สารสนเทศ) ชั้นขอ้มูลส่งออกจึงประกอบดว้ย 1 Neurons Neurons ดงักล่าวใช ้
ฟังก์ชันกระตุน้แบบซิกมอยด์ (Sigmoid Activation Function) ซ่ึงเป็นฟังก์ชัน
ทางคณิตศาสตร์ท่ีท าหน้าท่ีแปลงค่าตวัเลขท่ีไดรั้บมาจากชั้นก่อนหน้า ให้อยู่
ในรูปของค่าความน่าจะเป็นท่ีมีช่วง ระหว่าง 0 ถึง 1 ผลลพัธ์ท่ีได้น้ีสามารถ
ตีความไดว่้าคือ ความน่าจะเป็นท่ีแบบจ าลองท านายว่าขอ้มูลของนักศึกษาคน
นั้นเหมาะสมกับหลักสูตรใดหลักสูตรหน่ึง จากนั้นระบบใช้ค่า Threshold 
โดยทัว่ไปคือ 0.5 ในการตดัสินใจ หากค่าความน่าจะเป็นท่ีไดม้ีค่ามากกว่า 0.5 
ระบบจะท านายผลลพัธ์เป็นคลาส 1 (เช่น เทคโนโลยีสารสนเทศ) แต่หากมีค่า
น้อยกว่าหรือเท่ากบั 0.5 ก็จะท านายเป็นคลาส 0 (เช่น วิทยาการคอมพิวเตอร์) 
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กระบวนการน้ีท าให้แบบจ าลองสามารถให้ค าแนะน าท่ีเป็นรูปธรรมแก่
นกัศึกษาไดใ้นท่ีสุด  
3.8.3 การปรับพารามิเตอร์ของโมเดล 
เพ่ือหาโมเดลท่ีมีประสิทธิภาพสูงสุด ไดม้ีการปรับพารามิเตอร์  

- Hidden Layer: ทดสอบค่า 1, 2, 3  
- Neurons: ทดสอบค่า 16, 32, 64, 128, 256  
- Regularization: ใช้ L2 Regularization เพ่ือป้องกันการเรียนรู้เกินชุด

ขอ้มูล (Overfitting) โดยทดสอบค่า 0.01, 0.1, 0.5  
- Optimizer: ใช ้Adam  
- Learning Rate: ทดสอบค่า 0.01, 0.001, 0.0005  
- Batch Size: ทดสอบค่า 32, 64, 128  
- Epochs: ทดสอบค่า 100, 200, 500 

3.9 ประโยชน์ที่คำดว่ำจะได้รับ 
ได้ระบบพยากรณ์การเลือกศึกษาหลกัสูตรระดับปริญญาตรีสาขาวิชา

วิทยาการคอมพิวเตอร์ 

4. ผลกำรด ำเนินงำน 

4.1 ผลกำรปรับพำรำมิเตอร์ (Hyperparameter Tuning) 
 เป็นขั้นตอนส าคญัในการเพ่ิมประสิทธิภาพของโมเดลพยากรณ์ การ

ทดลองในงานวิจัยน้ีมุ่งเน้นท่ีพารามิเตอร์ส าคัญได้แก่ จ านวนชั้น Hidden 
Layer, จ า น ว น  Neurons, Regularization, Learning Rate, Batch Size แ ล ะ 
Epochs. ผลการทดสอบแสดงให้เห็นว่าการตั้งค่าท่ีเหมาะสมมีผลโดยตรงต่อ
ความแม่นย  าในการพยากรณ์ 

ตารางท่ี 2 สรุปผลการปรับค่าพารามิเตอร์ 

 

จากตารางท่ี 2  สรุปผลการปรับค่าพารามิเตอร์ จ านวนชั้นซ่อนและ
โหนด: โมเดลท่ีมีชั้ นซ่อนเพียง 1 ชั้ นและ 16 โหนด (MLP1) สามารถให้
ผลลัพธ์ท่ีดีท่ีสุดในบางกรณี การเพ่ิมจ านวนชั้นซ่อนหรือโหนดไม่ได้ช่วย
เพ่ิมความแม่นย  าอย่างมีนัยส าคญั 

Regularization การใช้ค่า Regularization ท่ี สูง (เช่น 0.5 ใน MLP2 และ 
MLP8) อาจส่งผลให้ค่าความถูกตอ้งลดลง. ในทางกลบักนั ค่า Regularization 
ท่ีต ่า (0.01) มกัให้ผลลพัธ์ท่ีดีกว่า 

อัตราเร็วในการเรียนรู้ (Learning Rate) อัตราเร็วท่ีต ่ า (เช่น 0.001 ใน 
MLP5) ช่วยให้กระบวนการเรียนรู้ละเอียดขึ้นแต่ใชเ้วลานาน 

Batch Size Batch Size ท่ีใหญ่ (เช่น 128 ใน MLP1 และ MLP3) ท า
ให้การเรียนรู้เร็วขึ้น. อย่างไรก็ตาม บางกรณี Batch Size ขนาดเล็ก (เช่น 
32 ใน MLP2 และ MLP4) อาจช่วยให้โมเดลปรับพารามิเตอร์ไดดี้กว่า 

Epochs การเพ่ิมจ านวน Epochs ให้ สูงขึ้ น  (เช่น 200 ใน MLP3) 
ไม่ไดก้ารันตีว่าจะไดผ้ลลพัธ์ท่ีดีขึ้นเสมอไป โดยบางคร้ังจ านวน Epochs 
ท่ีนอ้ยกว่า (100 ใน MLP2 และ MLP4) ให้ผลลพัธ์ท่ีดีกว่า 

4.2 กำรวัดผลลัพธ์ประสิทธิภำพของโมเดล 
4.2.1 Confusion Matrix  

ตารางท่ี 3 Confusion Matrix 

 

จากการวิเคราะห์ตารางท่ี 3  พบว่า MLP1 มีค่า TP สูงสุดท่ี 30 ซ่ึงแสดง
ถึงความสามารถในการพยากรณ์กลุ่มเป้าหมายไดดี้ MLP6 มีค่า FN ต ่าท่ีสุดท่ี 
13 แสดงว่าโมเดลมีการท านายข้อผิดพลาดจากการจ าแนกตัวอย่างท่ีเป็น
เป้าหมายได้น้อย MLP7 มีค่า FP สูงท่ี สุดท่ี  43 ซ่ึงบ่งช้ี ว่าโมเดลท านาย
ผิดพลาดในการจ าแนกตัวอย่างท่ีไม่ใช่เป้าหมายมากท่ีสุด MLP9 มีค่า TN 
สูงสุดท่ี 70 ซ่ึงแสดงถึงความสามารถในการจ าแนกกลุ่มท่ีไม่ใช่เป้าหมายได้
แม่นย  า 

ผลการวิเคราะห์โดยรวมแสดงให้เห็นว่าแม้จะเพ่ิมจ านวนชั้นซ่อน
ขอ้มูล แต่ประสิทธิภาพของโมเดลไม่ได้เพ่ิมขึ้นเสมอไป บางกรณีการเพ่ิม
ความซับซ้อนของโมเดลอาจส่งผลให้เกิดการปรับตวัเกินไป (Overfitting) ซ่ึง
ท าให้ประสิทธิภาพโดยรวมลดลง 

4.2.2   ตวัช้ีวดัประสิทธิภาพของโมเดล 
เพ่ือประเมินประสิทธิภาพของโมเดลพยากรณ์การเลือกหลักสูตรท่ี

แม่นย  าย่ิงขึ้น  
1)  Accuracy โมเดล MLP1 และ MLP5 มีค่าความถูกต้องสูงสุดท่ี 0.66 

แสดงให้ เห็นว่าโมเดลท่ีมีโครงสร้างไม่ซับซ้อนเกินไปและมีการปรับ
พารามิเตอร์ท่ีเหมาะสมสามารถเรียนรู้และจ าแนกขอ้มูลไดดี้  

2) Precision MLP1 มีค่าความแม่นย  าสูงสุดท่ี 0.67 ซ่ึงหมายความว่า
โมเดลสามารถลดขอ้ผิดพลาดจากการท านายผลบวกปลอม (False Positive) ได้
ดีท่ีสุด ส่วนโมเดลอ่ืนมีค่าความแม่นย  าใกลเ้คียงกนัในช่วง 0.60–0.64  

3) Recall MLP1 และ MLP5 มีค่ าความครอบคลุมสูงสุดท่ี  0.66 ซ่ึ ง
สอดคล้องกับค่าความถูกต้องของโมเดล แสดงว่าโมเดลเหล่าน้ีสามารถ
จ าแนกขอ้มูลในกลุ่มเป้าหมายไดค้รอบคลุมมากท่ีสุด  

4) ค่า F1-Score MLP1 มีค่า F1-Score สูงสุดท่ี 0.66 ตามมาด้วย MLP5 ท่ี
มีค่า 0.64 ค่า F1-Score เป็นการวดัความสมดุลระหว่างค่าความแม่นย  าและ
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ความครอบคลุม แสดงให้เห็นว่าโมเดล MLP1 มีประสิทธิภาพโดยรวมสูงกว่า
โมเดลอ่ืน  

4.3 สรุปผลกำรทดสอบปรับค่ำพำรำมิเตอร์ 
จากการทดสอบพารามิเตอร์ของโมเดลพยากรณ์ พบว่าการตั้งค่าท่ี

เหมาะสมมีผลอย่างมากต่อประสิทธิภาพของโมเดล สามารถสรุปผลการ
ทดลองท่ีไดค้่าความถูกตอ้งสูงสุด 0.66  

4.3.1   โครงส ร้างโม เดล  โม เดล ท่ีมี โครงส ร้างแบบ ง่าย ซ่ึ ง
ประกอบด้วย 1 Hidden Layer และ 16 Neuronsให้ผลลัพธ์ท่ีดีท่ีสุด การ
เพ่ิมจ านวนชั้นหรือโหนดมากเกินไปไม่ได้ช่วยเพ่ิมความแม่นย  าอย่างมี
นยัส าคญัและอาจน าไปสู่  Overfitting ได ้ 

4.3.2   Learning Rate อัตราเร็วในการเรียน รู้ ท่ี  0.001 เป็นค่ าท่ี
เห ม าะสม ท่ี สุ ด  เพ ราะ ช่ วยให้ โม เดลสามารถ เรียน รู้ได้อย่ างมี
ประสิทธิภาพและลดขอ้ผิดพลาดได ้ 

4.3.3   Regularization การใช้ค่า Regularization ท่ี 0.01 ให้ผลลัพธ์
ท่ีดีกว่า โดยไม่ท าให้ค่าความถูกตอ้งของโมเดลลดลงอยา่งมีนยัส าคญั  

4.3.4   Batch Size และ Epochs การใช ้Batch Size 128 และ Epochs 
100 ช่วยให้การฝึกฝนโมเดลมีประสิทธิภาพโดยใช้เวลาไม่มากเกินไป 
และลดโอกาสท่ีโมเดลปรับตวัเกินไป 

4.4 ผลกำรพัฒนำระบบ 
ผลท่ีไดจ้ากการพฒันาระบบมีดงัน้ี หน้าจอน าเขา้ขอ้มูลของนกัศึกษา

แสดงดงัรูปท่ี 7 และ หน้าจอผลการพยากรณ์หลกัสูตรแสดงดงัรูปท่ี 8 

 
รูปท่ี  7 หนา้จอน าเขา้ขอ้มูลของนกัศึกษา 

 
รูปท่ี  7 หนา้จอผลการพยากรณ์หลกัสูตร 

5. กำรอภิปรำยผลกำรทดลอง 
ผลการศึกษาแสดงให้เห็นว่าการพฒันาระบบแนะน าการเลือกหลกัสูตร

ดว้ยเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น (MLP) สามารถท าไดอ้ย่างมี
ประสิทธิภาพ โดยเฉพาะอย่างย่ิงแบบจ าลอง MLP1 ท่ีมีโครงสร้างเรียบง่าย 
ประกอบด้วย 1 ชั้นซ่อนและ 16 โหนด ซ่ึงให้ค่าความถูกต้องสูงสุดท่ี 0.66 
ผลลัพธ์น้ีสอดคล้องกับงานวิจัยของรักษ์ศิริ ช., พาอ่ิม ก., และ จันทวงษ์ เ. 
(2565)[10] ท่ีระบุว่าโครงสร้างของโมเดลท่ีไม่ซับซ้อนเกินไปสามารถท างาน
ไดดี้กบัขอ้มูลบางประเภท นอกจากน้ียงัสอดคลอ้งกบังานวิจยัของรักษศ์ิริ ช., 
พาอ่ิม ก., และ จนัทวงษ ์เ. (2565)[10] ท่ีแสดงให้เห็นว่าการเพ่ิมจ านวนโหนด
ในชั้ นซ่อนมากเกินไปไม่ได้ช่วยเพ่ิมความแม่นย  าเสมอไป แต่การหา
ค่าพารามิเตอร์ท่ีเหมาะสมต่างหากท่ีมีผลต่อประสิทธิภาพสูงสุดของโมเดล  

การวิเคราะห์ผลกระทบของพารามิ เตอร์ พบว่าการตั้ งค่ าท่ี
เหมาะสมมีบทบาทส าคญัต่อประสิทธิภาพของโมเดล  ค่า Learning Rate 
ท่ีต ่า (0.001) ช่วยให้การเรียนรู้ของโมเดลมีความละเอียดมากขึ้น ในขณะ
ท่ีค่ า Regularization ท่ีต ่ า (0.01) ช่วยป้องกันการเกิดการเรียนรู้เกิน 
(Overfitting) โดยไม่ลดทอนประสิทธิภาพของโมเดลอยา่งมีนัยส าคญั ซ่ึง
ตรงกับหลักการทั่วไปในการปรับพารามิเตอร์ของโครงข่ายประสาท
เทียม การทดลอง Batch Size และ Epochs แสดงให้เห็นว่าการใช้ค่าท่ี
เหมาะสม เช่น Batch Size 128 และ Epochs 100 ช่วยให้การฝึกฝนมี
ประสิทธิภาพโดยใชเ้วลาไม่มากเกินไป  

ผลลพัธ์ท่ีไดย้งัสอดคลอ้งกบัแนวคิดของส. ศรีสันติสุข, ม. บวัศรี,  
เ. วานอง, และ P. Sengonkeo (2562)[9] ท่ีช้ีให้เห็นว่าการตัดสินใจเลือก
หลกัสูตรของนักศึกษามีปัจจยัมาจากหลายด้าน  โดยระบบท่ีพฒันาขึ้นน้ี
สามารถน าขอ้มูลผลการเรียนและวุฒิการศึกษามาเป็นตวัแปรส าคญัใน
การพยากรณ์ เพ่ือ เป็นแนวทางท่ีแม่นย  าแก่นักศึกษา ซ่ึ งเป็นการ
ประยุกต์ใช้เทคนิคเชิงวิเคราะห์เพ่ือแก้ปัญหาการขาดแนวทางในการ
เลือกหลกัสูตรท่ีนักศึกษาชั้นปีท่ี 1 เผชิญ ระบบน้ีจึงมีประโยชน์ในเชิง
ปฏิบติัและสามารถน าไปต่อยอดเพ่ือเป็นเคร่ืองมือช่วยตดัสินใจให้กับ
นกัศึกษาในอนาคต 
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